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У випадку використання Apache Spark для виконання завдань обробки даних в 

часі, наближеному до реального, постає питання у виборі потокового рушія: Spark 

Streaming чи Spark Structured Streaming. 

Spark Streaming базується на DStream (Discretized Streams – дискретизовані 

потоки), який представляє собою неперервний ряд RDD (Resilient Distributed Datasets – 

стійкі розподілені набори даних) [1]. З переваг Spark Streaming можна відзначити 

підтримку віконного режиму та велику кількість підтримуваних вхідних джерел, а також 

можливість реалізації власного постачальника даних. Проте, у Spark Streaming виявлено 

низку проблем, таких як підтримка гарантії обробки «рівно один раз» (exactly-once), 

обробка надходження даних із запізненням, відмовостійкість, а також невідповідність API 

потокової обробки (DStream) по відношенню до API RDD та Dataset. Окрім цього, Spark 

Streaming може здійснювати обробку лише неструктурованих даних, та здійснює 

потокову обробку не в потоковому режимі, а в мікро-пакетному режимі, що є лише 

апроксимацією обробки в реальному часі. 

Принцип роботи Spark Structured Streaming можна розуміти як необмежену 

таблицю, яка зростає разом із новими вхідними даними, тобто можна розглядати як 

обробку потоку, побудовану на Spark SQL [2]. Спрощено кажучи, Structured Streaming 

внесла кілька нових концепцій у Spark. Гарантія обробки «рівно один раз» – означає, що 

дані обробляються лише один раз і вихід не містить дублікатів. Час події – однією з 

помічених проблем із потоковою передачі DStream був порядок обробки, тобто випадок, 

коли дані, згенеровані раніше, оброблялися після згенерованих пізніше даних. Structured 

Streaming вирішує цю проблему за допомогою концепції, що називається часом події, яка 

за деяких умов дозволяє правильно агрегувати запізнілі дані в конвеєрах обробки. Окрім 

цього, до переваг Spark Structured Streaming можна віднести підтримку обробки 

структурованих даних та підтримку потокового режиму, який називається Continuous 

Processing, що дозволяє забезпечити справжню обробку даних в реальному часі (з 

періодом затримки ~1 мс) та гарантією доставки «щонайменше один раз» (at-least-once). 

Continuous Processing поки що знаходиться на експериментальному етапі, та окрім 

спеціальних джерел для налагодження, підтримує лише Apache Kafka в якості джерел для 

входу та виходу даних [3]. 
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