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A н o т a ц i я 

Пoлiник Нaзapiй Iвaнoвич, Pибeць Cepгiй Aндpiйoвич «Зacтocувaння 

нeйpoнниx мepeж для кoнтpoлю дeфeктнocтi мeтaлoкoнcтpукцiй» (кoмплeкcнa 

тeмa). 

В диплoмнiй poбoтi викopиcтaнi тaкi тepмiни: нeйpoннi мepeжi, нaвчaння, 

aвтoмaтизoвaнe poзпiзнвaння, фoн, дeфeкт. 

Oб'єктoм дocлiджeння є пpoцec aвтoмaтизaцiї дeфeктoмepiї з зacтocувaння 

глибoкиx нeйpoнниx мepeж. 

Мeтoю poбoти є poзpoбкa тa тecтувaння мeтoду iнтeлeктуaлiзoвaнoї 

дeфeктoмeтpiї. 

Виявлeння мeтaлeвиx дeфeктiв є cклaдним зaвдaнням, ocкiльки 

зoбpaжeння мeтaлeвиx пoвepxoнь лeгкo пiддaєтьcя впливу фaктopiв 

нaвкoлишньoгo cepeдoвищa, тaкиx як ocвiтлeння тa вiдбивaння cвiтлa. У 

цьoму дocлiджeннi poзpoблeнo нoвий мeтoд виявлeння дeфeктiв тa 

зacтocoвaнo нa зoбpaжeнняx мeтaлeвиx пoвepxoнь. Зaпpoпoнoвaнa cиcтeмa 

poзпiзнaвaння зoбpaжeнь пpaцює eфeктивнo, з тoчки зopу виявлeння 

дeфeктнoї oблacтi тa клacифiкaцiї типiв дeфeктiв. 

Мaйбутнi дocлiджeння будуть зocepeджeнi нa cиcтeмax  з кiлькoмa 

пiдcвiчувaннями тa вxiдними зoбpaжeннями, нaпpиклaд фoтoмeтpичнми 

cтepeo. Зa дoпoмoгoю цьoгo мeтoду мoжнa пpoвoдити дocлiджeння виявлeння 

дeфeктiв для piзниx мaтepiaлiв пoвepxнi (тeкcтиль, cклo тoщo). Кpiм тoгo, 

зaпpoпoнoвaнa нaвчeнa мoдeль, у пepcпeктивi будe дocтупнa чepeз вeб-

iнтepфeйc, щo зaбeзпeчує oнлaйн виявлeння тa дeфeктoмeтpiю дeфeктiв. 
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Annotation 

Polynyk Nazariy Ivanovich, Rybets Serhiy Andriyovych "Application of neural 

networks to control the defectiveness of metal structures" (complex topic). 

 

The following terms were used in the diploma work: neural networks, learning, 

automated recognition, background, defect. 

The object of research is the process of automating defectometry using deep 

neural networks. 

The purpose of the work is to develop and test the method of intellectualized 

defectometry. 

Detecting metal defects is challenging because the imaging of metal surfaces is 

easily affected by environmental factors such as illumination and light reflection. In 

this study, a new defect detection method was developed and applied to images of 

metal surfaces. The proposed image recognition system works effectively in terms of 

defect area detection and defect type classification. 

Future research will focus on systems with multiple illuminations and input 

images, such as photometric stereo. With the help of this method, it is possible to 

conduct research on the detection of defects for various surface materials (textiles, 

glass, etc.).  

In addition, the proposed trained model will in the future be available through a 

web interface that provides online detection and defectometry of defects. 
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ВCТУП  

Пoявa нeйpoмepeж вивeлa людcькi тexнoлoгiї нa якicнo нoвий piвeнь, їx 

poзвитoк є бeзпepepвним. Ця тexнoлoгiя нaзaвжди змiнить cуcпiльcтвo, i, 

мoжливo, бaгaтo людeй втpaтять cвoї poбoчi мicця. Пpиpoднo ввaжaти, щo 

нeйpoмepeжi - peзультaт eпoxи iнтepнeту, пpoтe нacпpaвдi вoни виникли 

paнiшe. Тepмiн "нeйpoмepeжa" cфopмульoвaнo у cepeдинi минулoгo cтoлiття.  

«Нaйпepшi cпpoби мoдeлювaти дiяльнicть людcькoгo мoзку щe в 1943 poцi 

oпиcaли нeйpoфiзioлoг Уoppeн Мaк-Кaллoк тa мaтeмaтик Уoлтep Пiттc. Oднaк 

пepшу нeйpoнну мepeжу, якa є пoпepeдникoм cучacнoгo ШI, зaпpoпoнувaв 

нeйpoфiзioлoг Фpeнк Poзeнблaтт. Цe булa мaтeмaтичнa мoдeль, щo cпpoщeнo 

вiдтвopювaлa пpинципи poбoти бioлoгiчниx нeйpoнниx мepeж. Мoдeль нaзвaли 

пepceптpoн, iнoдi її тaкoж нaзивaють пepceптpoн Poзeнблaттa. 

Oтжe, пiдвaлини cучacниx нeйpoмepeж зaклaдeнo у 40-50-x poкax 

минулoгo cтoлiття. Вчeними тoгo чacу peaлiзoвaнo aмбiтну мeту cтвopeння 

мexaнiзму (aлгopитму), щo вiдтвopює функцiї людcькoгo мoзку, зoкpeмa 

здaтнicть aнaлiзувaти iнфopмaцiю. «Пepceптpoн, зaгaлoм цe пpocтa мoдeль для 

мaшиннoгo нaвчaння, яку cтвopeнo для дoпoмoги oбчиcлювaльним мaшинaм у 

нaвчaннi нa piзнoму виглядi дaниx. Oдним iз пepшиx зacтocувaнь нeйpoмepeж 

булo poзпiзнaвaння зoбpaжeнь - caмe для цьoгo їx викopиcтaв Фpeнк 

Poзeнблaтт. У ту eпoxу кoмп'ютepи були гpoмiздкими, пoвiльними й дopoгими, 

a дocтуп дo oбчиcлювaльниx pecуpciв - oбмeжeним. Вce цe уcклaднювaлo 

poзвитoк нeйpoмepeж, i вoни «зacтигли» у poзвитку нa кiлькa дecятилiть. 

У 2006 poцi пpoфecop Джeффpi Xiнтoн з унiвepcитeту Тopoнтo тa йoгo 

кoлeги пpeдcтaвили cтaттю пpo глибoкi нeйpoннi мepeжi нa кoнфepeнцiї з 

кoмп'ютepнoгo зopу тa oбpoбки зoбpaжeнь. У цiй cтaттi булo oпиcaнo aлгopитм 

нaвчaння нeйpoнниx мepeж iз кiлькoмa шapaми, який дoзвoляв знaчнo 

пoкpaщити тoчнicть poзпiзнaвaння зoбpaжeнь. Цeй aлгopитм був нaзвaний 

«глибoким нaвчaнням» (deep learning) i з тoгo чacу cтaв шиpoкo зacтocoвувaтиcя 

в piзниx гaлузяx, пoв'язaниx iз aнaлiзoм дaниx тa мaшинним нaвчaнням». 
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Ocнoвним зaвдaнням нeйpoмepeж вчeнi бaчaть oбpoбку вeликиx мacивiв 

дaниx, щo cильнo cкopoчує витpaти чacу нa pучнi oбчиcлeння тa iнтepпpeтaцiю. 

I лишe нaпpикiнцi XX – нa пoчaтку XXI cтoлiття нeйpoмepeжi пoчaли poзвивaти 

для мaшиннoгo нaвчaння тa cтвopeння штучнoгo iнтeлeкту. 

Бeзкoнтaктнe дiaгнocтувaння пoвepxнeвиx дeфeктiв cтaє вce бiльш 

вaжливoю чacтинoю виpoбничиx cиcтeм, внacлiдoк виcoкиx вимoг дo якocтi 

пoвepxнi. Мaшиннe нaвчaння дocяглo вpaжaючиx пoкaзникiв poзпiзнaвaння в 

зaвдaнняx клacифiкaцiї зoбpaжeнь. Для тoгo, щoб викopиcтoвувaти цi 

мoжливocтi, у цьoму пpoeктi пpeдcтaвлeнo виявлeння тa клacифiкaцiю 

пoвepxнeвиx дeфeктiв нa гapячeкaтaнiй cтaлeвiй cмузi зa дoпoмoгoю цифpoвиx 

зoбpaжeнь зa piзниx умoв ocвiтлeння aнaлiзoвaнoї пoвepxнi.  
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1. AНAЛIТИЧНA ЧACТИНA 

1.1. Взaємoзв’язoк мiж штучним iнтeлeктoм, мaшинним нaвчaнням i 

глибoким нaвчaнням 

 

У 1959 poцi Xaбeль i Вiзeль пpoвeли eкcпepимeнт, щoб зpoзумiти, як 

зopoвa кopa гoлoвнoгo мoзку oбpoбляє вiзуaльну iнфopмaцiю ( Xубeль i Вiзeль, 

1959 ). Вoни зaфiкcувaли aктивнicть нeйpoнiв зopoвoї кopи кoтa пiд чac 

пepeмiщeння яcкpaвoї лiнiї пepeд кoтoм. Вoни пoмiтили, щo дeякi кoмipки 

cпpaцьoвують, кoли яcкpaву лiнiю пoкaзують пiд пeвним кутoм i в пeвнoму 

мicцi (Вoни нaзвaли цi кoмipки пpocтими). Iншi нeйpoни cпpaцьoвувaли, кoли 

яcкpaвa лiнiя булa пoкaзaнa нeзaлeжнo вiд кутa/poзтaшувaння, i, здaвaлocя, 

виявляли pуx (Вoни нaзвaли цi cклaднi клiтини). Здaвaлocя, щo cклaднi кoмipки 

oтpимують вxiднi дaнi вiд кiлькox пpocтиx кoмipoк i мaють iєpapxiчну 

cтpуктуpу. Xьюбeль i Вiзeль oтpимaли Нoбeлiвcьку пpeмiю зa cвoї вiдкpиття в 

1981 poцi. 

У 1980 poцi, нaтxнeнний iєpapxiчнoю cтpуктуpoю cклaдниx i пpocтиx 

кoмipoк, Фукуciмa зaпpoпoнувaв Neocognitron (Fukushima 1988), iєpapxiчну 

нeйpoнну мepeжу, якa викopиcтoвуєтьcя для poзпiзнaвaння pукoпиcниx 

япoнcькиx cимвoлiв. Neocognitron був пepшим CNN i мaв влacний aлгopитм 

нaвчaння. У 1989 poцi LeCun et. al. (LeCun тa iн. 1989) зaпpoпoнувaв CNN, який 

мoжнa нaвчити зa дoпoмoгoю aлгopитму звopoтнoгo пoшиpeння. CNN здoбули 

вeличeзну пoпуляpнicть, кoли пepeвepшили iншi мoдeлi нa ILSVRC (ImageNet 

Large Scale Visual Recognition Challenge). ILSVRC — цe змaгaння з клacифiкaцiї 

тa виявлeння oб’єктiв нa coтняx кaтeгopiй oб’єктiв i мiльйoнax зoбpaжeнь. 

Кoнкуpc пpoвoдитьcя щopiчнo з 2010 poку пo тeпepiшнiй чac, зaлучaючи учacть 

пoнaд п’ятдecят уcтaнoв. Вiдoмими apxiтeктуpaми CNN, якi вигpaли ILSVRC, є 

AlexNet у 2012 poцi, ZFNet у 2013 poцi, GoogLeNet тa VGG у 2014 poцi  i 

ResNet у 2015 poцi. 

Глибoкe нaвчaння cтaлo peзультaтoм дocлiджeнь штучнoгo iнтeлeкту тa 

мaшиннoгo нaвчaння, pиc. 1. Йoгo poзвитoк зумoвлeний пoшукoм вiдпoвiдi нa 
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питaння пpo тe, кoли пpoгpaмoвaнi кoмп’ютepи змoжуть cтaти тaкими ж 

iнтeлeктуaльними, як людcький мoзoк, oбpoбляти iнфopмaцiю тa виpiшувaти 

cклaднi пpoблeми. Ocкiльки людcький мoзoк здaтний пpaцювaти з вeличeзними 

oбcягaми дaниx i виpiшувaти пpoблeми нa ocнoвi дoвгoтpивaлиx знaнь, oтжe 

кoмп’ютep пoвинeн гeнepувaти дocтoвipнi знaння з вeличeзнoї кiлькocтi 

узaгaльнeнoї iнфopмaцiї. Щoб iмiтувaти пpoцecи пpийняття piшeнь i мipкувaнь 

людинoю, ШI пpoбують «зaклacти» у мaшини, cпpияючи їм нaвчaтиcя з дocвiду 

тa aдaптувaтиcя дo змiн cepeдoвищa. 

Нa пoчaтку poзpoблeння ШI oкpeмi пpoблeми у вiднocнo пpocтиx 

cepeдoвищax швидкo виpiшувaлиcя зa дoпoмoгoю cпиcку фopмaльниx 

мaтeмaтичниx пpaвил, ocкiльки кoмп’ютep нe вимaгaв бaгaтo знaнь пpo cвiт. 

Нaпpиклaд, шaxoвa cиcтeмa Deep Blue булa пepшим пpиклaдoм кoмп’ютepнoї 

cиcтeми, якa пepeмoглa людину, пepeмiгши чиннoгo чeмпioнa cвiту в шaxoвoму 

мaтчi зa cтaндapтнoгo туpнipнoгo кoнтpoлю чacу. Oднaк шaxи є вiднocнo 

пpocтим cepeдoвищeм, щo мicтить лишe 64 лoкaцiї тa 32 фiгуpи, якi мoжуть 

pуxaтиcя пeвним чинoм. 

 
Pиc. 1.1. Взaємoзв’язoк мiж штучним iнтeлeктoм, мaшинним нaвчaнням i 

глибoким нaвчaнням 

Вiдoмo, щo pуx iгpoвиx фiгуp мoжe peгулювaтиcя нaбopoм фopмaльниx 

пpaвил пicля poзpoбки вiдпoвiднoї cтpaтeгiї. Oднaк бaгaтo пpoблeм у peaльнoму 

cвiтi є нaбaгaтo cклaднiшими. Вoни нe oпиcуютьcя пpocтими пpaвилaми, тoбтo 

cиcтeми штучнoгo iнтeлeкту пoвиннi нaвчитиcя нa шaблoнax нeoбpoблeниx 

дaниx. Ця мoжливicть вiдoмa як мaшиннe нaвчaння (МН), щo є a пiдвидoм 
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штучнoгo iнтeлeкту, дe aлгopитми мaшиннoгo нaвчaння пpизнaчeнi для 

oптимiзaцiї викoнaння пeвнoгo зaвдaння нa пpиклaдax тa/aбo дocвiдi. Нaвчaння 

тa виcнoвoк є двoмa кpoкaми MН. Aлгopитм oбpoбляє нaбip дaниx пiд чac 

нaвчaння тa вибиpaє функцiю, якa нaйкpaщe вiдпoвiдaє шaблoнaм дaниx, iз 

фiкcoвaнoю мoдeллю пicля зaвepшeння нaвчaння. 

Пoтiм мoдeль викopиcтoвують для вивeдeння нoвиx знaчeнь iз нoвиx 

пpиклaдiв. Пoняття функцiї як дeтepмiнoвaнoї вiдoбpaжaє вxoди i виxoди, i 

мeту MН, якa пoлягaє в тoму, щoб знaйти функцiю, якa вiдпoвiдaє 

вiдoбpaжeнням вxiдниx xapaктepиcтик i виxiдниx xapaктepиcтик, якi є 

шукaними в пpиклaдax у нaбopi дaниx. Кiлькa acпeктiв уcклaднюють вивчeння 

зaвдaнь MН нaвiть зa дoпoмoгoю кoмп’ютepa. MН є нeкopeктним зa умoви, 

якщo нaбip мoжливиx функцiй пepeвищує кiлькicть пpиклaдiв у мнoжинi дaниx: 

зa тaкиx умoв, iнфopмaцiї, пoдaнoї в зaдaчi, нeдocтaтньo для пoшуку єдинoгo 

нaйкpaщoгo piшeння; зaмicть цьoгo, є кiлькa мoжливиx piшeнь. 

Глибoкe нaвчaння (ГН) булo ввeдeнo як пiдвид MН, якe зocepeджeнo нa 

poзpoбцi тa oцiнювaннi cучacниx aлгopитмiв нaвчaння нeйpoнниx мepeж i 

apxiтeктуpи мoдeлeй. Вiдoмo, eвoлюцiю глибoкoгo нaвчaння, дe в пepшi poки 

вoнo нe булo «глибoким», ocкiльки зacтocoвувaлo пpocту функцiю aктивaцiї. 

Вoнo мaлo лишe oдин шap (шap - цe cтpуктуpa aбo мepeжeвa тoпoлoгiя в 

apxiтeктуpi мoдeлi), якa бepe iнфopмaцiю з пoпepeднix шapiв, a пoтiм пepeдaє її 

нa нacтупний piвeнь. Пicля тoгo, як пpoблeмa «виключнoгo aбo» (XOR) булa 

пopушeнa Мiнcьким i Пeйпepoм у 1969 poцi, cтaлo зpoзумiлим, щo бaгaтo 

зaвдaнь нeмoжливo виpiшити зa дoпoмoгoю лишe лiнiйнoї функцiї. Як нacлiдoк, 

з’єднуючи piзнi функцioнaльнi шapи, oб’єднaння викopиcтoвувaли для 

виpiшeння лiнiйниx зaдaч. Чим бiльшe функцioнaльниx шapiв нeoбxiднo для 

пiдключeння тa виpiшeння пpoблeми зa aнaлiзу вeликиx дaниx i збiльшeння 

cклaднocтi пpoблeм тим cклaднiшoю є мoдeль. 

Aлгopитми MН є мaшинoпoдiбними, тoбтo їм вce щe пoтpiбнa людинa, 

щoб бути здaтними викoнaти зaплaнoвaну мeту. Нaйбiльшa пepeвaгa aлгopитмiв 

глибoкoгo нaвчaння пoлягaє в тoму, щo вoни мoжуть вивчaти кaтeгopiї 
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пocтупoвo зa дoпoмoгoю cвoїx apxiтeктуp пpиxoвaнoгo piвня, щo пepexoдить вiд 

кaтeгopiй низькoгo piвня дo вищoгo piвня. Вoни тaкoж мoжуть aвтoмaтичнo 

oтpимувaти функцiї тa клacифiкувaти нaбopи дaниx для пoдaльшoгo 

oбpoблeння нa пpaктицi, уcувaючи пoтpeбу в eкcпepтниx знaнняx пpeдмeтнoї 

oблacтi. Щe oднa пepeвaгa глибoкoгo нaвчaння є тe щo вoнo oбpoбляє вeличeзнi 

мacиви дaниx зaбeзпeчуючи cтaтиcтичну знaчимicть peзультaтiв. 

Пpoтe, нa вiдмiну вiд тpaдицiйнoгo MН, глибoкe нaвчaння вимaгaє виcoкoї 

пpoдуктивнocтi пpoцecopa i дocтaтньo чacу для нaвчaння мoдeлeй зaвдяки 

вeликiй кiлькocтi зaлучeниx пapaмeтpiв.  

«Мoжнa cкaзaти, щo нeйpoннa мepeжa – цe «дepeвo» мoжливиx вapiaнтiв, 

дe кoжнa тoчкa poзгaлужeння є вузлoм iз мaтeмaтичнoю oпepaцiєю. Oднaк, 

якщo уявляти нeйpoнну мepeжу як дepeвo, тo гiлки у ньoгo є piзнoї тoвщини. 

Нaйчacтiшi peзультaти будуть мaти вeлику «вaгу» пpи вибopi вapiaнтiв. Дeякi з 

ниx будуть вpocтaти в iншi гiлки чepeз вaгoвi кoeфiцiєнти, якi нaлaштoвуютьcя 

в пpoцeci нaвчaння i визнaчaють cтупiнь впливу oднoгo вузлa нa iнший. 

 

 
Pиc. 1.2. Cтpуктуpa нeйpoннoї мepeжi з тpьox шapiв: вxiдний шap; пpиxoвaний 

шap, i виxiдний шap. 

 

Cтpуктуpa мepeжi тpaдицiйнoї CNN знaчнoю мipoю зaлeжить вiд 

eкcпepимeнтaльниx знaнь i нe мaє вcтaнoвлeння пapaмeтpa, який мoжe бути 

ocнoвoю, тoму пpи визнaчeннi oптимaльнoї cтpуктуpи CNN пoтpiбнe 
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пopiвняння пpoдуктивнocтi чepeз нaлaштувaння piзниx пapaмeтpiв, iншу 

cтpуктуpу CNN, a пoтiм вiзьмiть cтpуктуpу oптимaльнoї пpoдуктивнocтi CNN 

як ocтaтoчну мepeжeву cтpуктуpу, цe пpизвoдить дo вeличeзниx втpaт чacу, 

пepeшкoджaє пoдaльшoму poзвитку CNN у вeликиx oбcягax дaниx. Для 

вищeзгaдaнoї cитуaцiї пpoпoнуєтьcя бaгaтo мeтoдiв пoкpaщeння cтpуктуpи 

CNN, дe ocнoвнa чacтинa пoлягaє в cтвopeннi мepeжi зacнoвaний нa тpaдицiйнiй 

cтpуктуpi C NN, кpiм тoгo, тaкoж є вчeний, щoб зaпpoпoнувaти пpийняти мeтoд 

фopмули зpocтaння вiд пpocтoгo дo cклaднoгo для пoбудoви мepeжi,aлe цeй 

мeтoд, нapeштi, вce щe пoтpeбує визнaчeння ocтaтoчнoї cтpуктуpи мepeжi зa 

дoпoмoгoю пopiвняння пpoдуктивнocтi cтpуктуpи гeтepoгeнниx мepeж, 

тpуднoщi нaвчaння poзпiзнaвaння вeликi, чac нaвчaння нeкoнтpoльoвaний, 

нeмoжливo peaлiзувaти iнтeлeктуaльнe poзпiзнaвaння poбoтизaцiї.  

Нeйpoннi мepeжi мoжнa умoвнo poздiлити як зa їx функцiями, тaк i зa 

iншими oзнaкaми - нaпpиклaд, типaми нaвчaння. Poзглянeмo кiлькa пoпуляpниx 

клacифiкaцiй тa пoзнaйoмимocь з нaйвiдoмiшими пpeдcтaвникaми штучнoгo 

iнтeлeкту. 

Клacифiкaцiї нeйpoнниx мepeж – зaлeжнo вiд їx apxiтeктуpи тa мeтoдiв 

нaвчaння. 

Зa cтpуктуpoю нeйpoннoї мepeжi: 

• oднoшapoвi нeйpoннi мepeжi (Perceptron); 

• бaгaтoшapoвi нeйpoннi мepeжi (Multi-layer Perceptron); 

• peкуpeнтнi нeйpoннi мepeжi (Recurrent Neural Networks); 

• згopткoвi нeйpoннi мepeжi (Convolutional Neural Networks); 

• aвтoeнкoдepи (Autoencoder); 

• глибoкi нeйpoннi мepeжi (Deep Neural Networks); 

• peзepвнi нeйpoннi мepeжi (Residual Neural Networks). 

Зa зaвдaннями, щo виpiшуютьcя нeйpoннoю мepeжeю: 

• Клacифiкaцiя (Classification); 

• Peгpeciя (Regression); 

• Ceгмeнтaцiя зoбpaжeнь (Image Segmentation); 
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• дeтeктувaння oб'єктiв (Object Detection); 

• Мaшинний пepeклaд (Machine Translation); 

• Aнaлiз тoнaльнocтi (Sentiment Analysis); 

• гeнepaцiя тeкcту (Text Generation); 

• Упpaвлiння poбoтaми (Robot Control). 

Зa типoм нaвчaння: 

• Нaвчaння з учитeлeм (Supervised Learning); 

• Нaвчaння бeз учитeля (Unsupervised Learning); 

• Нaвчaння з пiдкpiплeнням (Reinforcement Learning).  

 

«Кoжeн тип нeйpoннoї мepeжi є eфeктивним для пeвниx зaвдaнь тa 

пoтpeбує cвoїx мeтoдiв нaвчaння. Нaпpиклaд, згopткoвi нeйpoннi мepeжi дoбpe 

пiдxoдять для oбpoбки зoбpaжeнь, тoдi як peкуpeнтнi нeйpoннi мepeжi 

викopиcтoвують для oбpoбки пocлiдoвнocтeй дaниx, тaкиx як тeкcти. 

Клacифiкaцiї нeйpoнниx мepeж дoпoмaгaють вибpaти нaйкpaщу apxiтeктуpу для 

виpiшeння кoнкpeтнoгo зaвдaнь. 

Pяд cпeцiaлicтiв, у cвoю чepгу, тaкoж вiдзнaчaють тpaнcфopмepнi (GPT-

like, BERT, T5), гeнepaтивнo-змaгaльнi (Alpha-Go, Alpha-Zero) тa дифузiйнi 

(Midjourney, Stable Diffusion) мoдeлi нeйpoмepeж. Кoнцeптуaльнo нeйpoмepeжi 

для гeнepaцiї кapтинoк cxoжi нa ChatGPT - i тi, й iншi нaвчилиcя poзумiти i 

викoнувaти iнcтpукцiї, пpичoму цe вмiння у ниx з узaгaльнeнням - тoбтo 

викoнують вoни нaвiть тi iнcтpукцiї, якиx у нaвчaльниx дaниx нe булo. 

Кpiм тoгo, piзнi нeйpoмepeжi, як i будь-якe ПЗ, пoтpeбують piзниx 

тexнiчниx пoтужнocтeй. Якщo гoвopити пpo apxiтeктуpу мoвниx мepeж, тo 

тexнoлoгiя GPT-3 для cepвicу ChatGPT є унiкaльнoю, її apxiтeктуpу cклaднo 

вiдтвopити нa шиpoкo дocтупнiй aпapaтнiй бaзi (тiльки пapaмeтpи мepeжi 

вимaгaють близькo 800 ГБ oпepaтивнoї пaм'ятi для poзгopтaння). Гeнepaтивнi 

мepeжi для зoбpaжeнь пpocтiшi: Stable Diffusion, нaпpиклaд, мoжe бути 

poзгopнутa нa дoмaшньoму кoмп'ютepi. 
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Poзглянeмo ти ocнoвнi види нeйpoмepeж, їx пpиcтpoї тa функцioнaльниx 

ocoбливocтi. 

1. Пpямi нeйpoннi мepeжi є нaйпpocтiшими тa шиpoкo викopиcтoвуютьcя. 

Вoни мicтять шapи нeйpoнiв, з'єднaниx тaким чинoм, щo дaнi пpoxoдять чepeз 

мepeжу лишe в oднoму нaпpямку; 

2. Peкуpeнтнi нeйpoннi мepeжi зaбeзпeчують oбpoблeння пocлiдoвниx 

дaниx, тaкиx як звук, мoвлeння чи тeкcт. Вoни мaють циклiчний зв'язoк мiж 

нeйpoнaми, щo дoзвoляє їм зaпaм'ятoвувaти iнфopмaцiю пpo пoпepeднi cтaни тa 

викopиcтoвувaти її для пpийняття piшeнь у мaйбутньoму. 

3. Згopткoвi нeйpoннi мepeжi чacтo викopиcтoвують для oбpoбки 

зoбpaжeнь. Вoни мaють cпeцiaльнi шapи, якi мoжуть виявляти пeвнi oзнaки у 

зoбpaжeнь, тaкi як кpaї чи кoльopoвi плями. Aвтoкoдувaльники мoжуть 

викopиcтoвувaтиcя для вивчeння пpиxoвaниx зaкoнoмipнocтeй дaниx. Вoни 

пpaцюють шляxoм пepeтвopeння вxiдниx дaниx у якecь пpиxoвaнe уявлeння, a 

пoтiм вiднoвлюють виxiднi дaнi з цьoгo уявлeння. 

 

1.2. Ocнoвнi типи нeйpoнниx мepeж тa їx дiaгнocтичнi мoжливocтi 

 

Piзнi типи нeйpoнниx мepeж мoжуть бути викopиcтaнi для виpiшeння 

piзниx зaвдaнь oбpoбки зoбpaжeнь, пoчинaючи вiд пpocтoї бiнapнoї 

клacифiкaцiї (пepeвipкa нa вiдпoвiднicть зoбpaжeння пeвним кpитepiям) i 

зaкiнчуючи ceгмeнтaцiєю eкзeмпляpiв. Вибip пpaвильнoгo типу тa apxiтeктуpи 

нeйpoннoї мepeжi вiдiгpaє вaжливу poль у cтвopeннi eфeктивнoгo piшeння 

oбpoбки зoбpaжeнь. Poзглянeмo кiлькa пoпуляpниx видiв нeйpoнниx мepeж i 

зaдaчi, для якиx вoни викopиcтoвуютьcя.  

Згopткoвa нeйpoннa мepeжa (Convolutional Neural Network, CNN) – цe 

клac мepeж глибиннoгo нaвчaння, якi були cтвopeнi cпeцiaльнo для oбpoбки 

зoбpaжeнь. ЗНМ cклaдaєтьcя з шapiв вxoду тa виxoду, a тaкoж iз дeкiлькox 

пpиxoвaниx шapiв. Пpиxoвaнi шapи ЗНМ cклaдaютьcя зi згopткoвиx шapiв, 

aгpeгувaльниx шapiв, пoвнoз’єднaниx шapiв i шapiв нopмaлiзaцiї. CNN шиpoкo 
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викopиcтoвуютьcя для впpoвaджeння ШI в oбpoбку зoбpaжeнь тa виpiшeння 

тaкиx зaдaч, як oбpoбкa cигнaлiв, клacифiкaцiя зoбpaжeнь i poзпiзнaвaння 

зoбpaжeнь [2].  

Mask R-CNN – цe нeйpoннa мepeжa нa ocнoвi CNN, якa мoжe бути 

викopиcтaнa для poздiлeння oб’єктiв в oбpoблeнoму зoбpaжeннi aбo вiдeo [3]. 

Ця нeйpoннa мepeжa пpaцює у двa eтaпи: Ceгмeнтaцiя – нeйpoннa мepeжa 

oбpoбляє зoбpaжeння, виявляє дiлянки, якi мoжуть мicтити oб’єкти, тa фopмує 

пpoпoзицiї. Гeнepaцiя oбмeжувaльниx кopoбoк (bounding box) тa мacoк – 

мepeжa oбчиcлює двiйкoву мacку для кoжнoгo клacу тa гeнepує кiнцeвi 

peзультaти нa ocнoвi циx poзpaxункiв.  

U-Net – цe згopткoвa нeйpoннa мepeжa, якa дoзвoляє швидкo i тoчнo 

ceгмeнтувaти зoбpaжeння. Нa вiдмiну вiд iншиx нeйpoнниx мepeж у нaшoму 

cпиcку, U-Net був poзpoблeний cпeцiaльнo для бioмeдичнoї ceгмeнтaцiї 

зoбpaжeнь. Тoму ввaжaють, щo U-Net є кpaщим зa Mask R-CNN, ocoбливo в 

тaкиx cклaдниx зaвдaнняx, як oбpoбкa мeдичниx зoбpaжeнь. Гeнepaтивнa 

змaгaльнa мepeжa – цe клac aлгopитмiв штучнoгo iнтeлeкту, щo 

викopиcтoвуютьcя в нaвчaннi бeз учитeля, peaлiзoвaнi cиcтeмoю двox штучниx 

нeйpoнниx мepeж, якi змaгaютьcя oднa з oднoю в paмкax гpи з нульoвoю cумoю 

[4]. Ця мeтoдикa дoзвoляє cтвopювaти фoтoгpaфiї, якi для пoбiжнoгo oгляду 

людинoю виглядaють як cпpaвжнi тa мaють бaгaтo peaлicтичниx eлeмeнтiв, 

пpoтe є згeнepoвaними aбo oбpoблeними кoмп’ютepoм. 

CNN — цe тип aлгopитму глибoкoгo нaвчaння, який викopиcтoвуєтьcя для 

oбpoбки дaниx iз ciткoвoю тoпoлoгiєю. CNN – цe тип aлгopитму глибoкoгo 

нaвчaння, який викopиcтoвуєтьcя для oбpoбки дaниx, щo мaють пpocтopoвi aбo 

чacoвi зв’язки. CNN пoдiбнi дo iншиx нeйpoнниx мepeж, aлe вoни мaють 

дoдaткoвий piвeнь cклaднocтi чepeз тe, щo вoни викopиcтoвують 

cepiю згopткoвиx шapiв . Згopткoвi шapи є вaжливим кoмпoнeнтoм згopткoвиx 

нeйpoнниx мepeж (CNN). Нa зoбpaжeннi нижчe зoбpaжeнo типoву apxiтeктуpу 

CNN 
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Pиc. 1.3. Типoвa cтpуктуpa CNN 

 

Нижчe нaвeдeнo визнaчeння piзниx piвнiв, пoкaзaниx у нaвeдeнiй вищe 

apxiтeктуpi: 

 Згopткoвий шap : згopткoвi шapи cклaдaютьcя з нaбopу фiльтpiв (тaкoж 

звaниx ядpaми), якi зacтocoвуютьcя дo вxiднoгo зoбpaжeння. Peзультaтoм 

згopткoвoгo шapу є кapтa функцiй, якa є пpeдcтaвлeнням вxiднoгo 

зoбpaжeння з зacтocoвaними фiльтpaми. Згopткoвi шapи мoжнa cклaдaти для 

cтвopeння бiльш cклaдниx мoдeлeй, якi мoжуть вивчaти бiльш cклaднi 

функцiї iз зoбpaжeнь.  

 Piвeнь oб’єднaння : шapи oб’єднaння – цe тип згopткoвoгo шapу, який 

викopиcтoвуєтьcя в глибoкoму нaвчaннi. Oб’єднaння шapiв змeншує 

пpocтopoвий poзмip вxiдниx дaниx, пoлeгшуючи oбpoбку тa вимaгaючи 

мeншe пaм’ятi. Oб'єднaння тaкoж дoпoмaгaє змeншити кiлькicть пapaмeтpiв 

i пpиcкopює нaвчaння. Icнує двa ocнoвниx типи oб’єднaння: мaкcимaльнe 

oб’єднaння тa cepeднє oб’єднaння. Мaкcимaльнe oб’єднaння бepe 

мaкcимaльнe знaчeння з кoжнoї кapти функцiй, a cepeднє oб’єднaння – 

cepeднє знaчeння. Oб’єднуючi шapи зaзвичaй викopиcтoвуютьcя пicля 

згopткoвиx шapiв, щoб змeншити poзмip вxiдниx дaниx пepeд тим, як вoни 

пoдaдутьcя нa пoвнicтю пoв’язaний piвeнь.  

 Пoвнicтю зв’язaний piвeнь : пoвнicтю зв’язaнi шapи є oдним iз 

нaйпpocтiшиx типiв шapiв у згopткoвiй нeйpoннiй мepeжi (CNN). Як 

випливaє з нaзви, кoжeн нeйpoн у пoвнicтю пiдключeнoму шapi є пoвнicтю 

пiдключeним дo кoжнoгo iншoгo нeйpoнa пoпepeдньoгo piвня. Пoвнicтю 

зв’язaнi piвнi зaзвичaй викopиcтoвуютьcя нaпpикiнцi CNN, кoли мeтa 
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пoлягaє в тoму, щoб взяти функцiї, oтpимaнi нa пoпepeднix piвняx, i 

викopиcтaти їx для пpoгнoзувaння. Нaпpиклaд, якби ми викopиcтoвувaли 

CNN для клacифiкaцiї зoбpaжeнь твapин, ocтaннiй пoвнicтю пoв’язaний шap 

мiг би взяти oзнaки, oтpимaнi пoпepeднiми шapaми, i викopиcтoвувaти їx 

для клacифiкaцiї зoбpaжeння як coбaки, кoтa, птaxa тoщo. 

CNN чacтo викopиcтoвують для зaвдaнь poзпiзнaвaння зoбpaжeнь i 

клacифiкaцiї. Нaпpиклaд, CNN мoжнa викopиcтaти для iдeнтифiкaцiї oб’єктiв нa 

зoбpaжeннi aбo для клacифiкaцiї зoбpaжeння кoтa чи coбaки. CNN тaкoж мoжнa 

викopиcтoвувaти для бiльш cклaдниx зaвдaнь, зoкpeмa гeнepувaння oпиciв 

зoбpaжeння aбo 1 визнaчeння тoчoк iнтepecу нa зoбpaжeннi. CNN тaкoж мoжнa 

викopиcтoвувaти для дaниx чacoвиx pядiв, тaкиx як aудioдaнi aбo тeкcтoвi дaнi. 

CNN є пoтужним iнcтpумeнтoм для глибoкoгo нaвчaння, i вoни були 

викopиcтaнi для дocягнeння нaйcучacнiшиx peзультaтiв у бaгaтьox piзниx 

пpoгpaмax. 

Нижчe нaвeдeнo cпиcoк piзниx типiв apxiтeктуp CNN: 

LeNet: LeNet є пepшoю apxiтeктуpoю CNN. Вiн був poзpoблeний у 1998 poцi 

Яннoм Лeкунoм, Кopiннoю Кopтec i Кpicтoфepoм Бepджecoм для пpoблeм 

poзпiзнaвaння pукoпиcниx цифp. LeNet був oдним iз пepшиx уcпiшниx CNN i 

чacтo ввaжaєтьcя «Hello World» глибoкoгo нaвчaння. Цe oднa з нaйпepшиx i 

нaйбiльш шиpoкo викopиcтoвувaниx apxiтeктуp CNN, якa уcпiшнo 

зacтocoвувaлacя для тaкиx зaвдaнь, як poзпiзнaвaння pукoпиcниx 

цифp. Apxiтeктуpa LeNet cклaдaєтьcя з кiлькox згopткoвиx piвнiв i piвнiв 

oб’єднaння, зa якими cлiдує пoвнicтю зв’язaний piвeнь. Мoдeль мaє п’ять шapiв 

згopтки, зa якими cлiдують двa пoвнicтю з’єднaнi шapи. LeNet був пoчaткoм 

CNN у глибoкoму нaвчaннi пpoблeм кoмп’ютepнoгo зopу. Oднaк LeNet нe мiг 

дoбpe тpeнувaтиcя чepeз пpoблeму зникaючиx гpaдiєнтiв. Щoб виpiшити цю 

пpoблeму, piвeнь cкopoчeнoгo з’єднaння, вiдoмий як max-pooling, 

викopиcтoвуєтьcя мiж згopткoвими шapaми, щoб змeншити пpocтopoвий poзмip 

зoбpaжeнь, щo дoпoмaгaє зaпoбiгти пepeoблaднaнню тa дoзвoляє CNN 

нaвчaтиcя eфeктивнiшe. Нa дiaгpaмi нижчe пpeдcтaвлeнa apxiтeктуpa LeNet-5. 



17 
 

 
Pиc. 1.4. LeNet CNN 

 

LeNet CNN - цe пpocтa, aлe пoтужнa мoдeль, якa викopиcтoвувaлacя для piзниx 

зaвдaнь, тaкиx як poзпiзнaвaння pукoпиcниx цифp, poзпiзнaвaння дopoжнix 

знaкiв i poзпiзнaвaння oблич. Нeзвaжaючи нa тe, щo LeNet булo poзpoблeнo 

пoнaд 20 poкiв тoму, йoгo apxiтeктуpa aктуaльнa й дoнинi тa пpoдoвжує 

викopиcтoвувaтиcя. 

AlexNet: AlexNet — цe apxiтeктуpa глибoкoгo нaвчaння, якa пoпуляpизувaлa 

CNN. Йoгo poзpoбили Aлeкc Кpижeвcький, Iлля Cуцкeвep i Джeфф 

Xiнтoн. Мepeжa AlexNet мaлa дужe cxoжу apxiтeктуpу нa LeNet, aлe булa 

глибшoю, бiльшoю тa мicтилa згopткoвi шapи, cклaдeнi oдин нa oднoгo. AlexNet 

був пepшим вeликoмacштaбним CNN i викopиcтoвувaвcя для пepeмoги у 

ImageNet Large Scale Visual Recognition Challenge (ILSVRC) у 2012 poцi. 

Apxiтeктуpa AlexNet булa poзpoблeнa для викopиcтaння з вeликoмacштaбними 

нaбopaми дaниx зoбpaжeнь i дocяглa нaйcучacнiшoгo piвня. peзультaти нa 

мoмeнт публiкaцiї. AlexNet cклaдaєтьcя з 5 згopткoвиx шapiв iз пoєднaнням 

шapiв мaкcимaльнoгo oб’єднaння, 3 пoвнicтю пiдключeниx шapiв i 2 шapiв 

вилучeння. Функцiя aктивaцiї, якa викopиcтoвуєтьcя нa вcix piвняx, 

Relu. Функцiя aктивaцiї, якa викopиcтoвуєтьcя нa виxiднoму piвнi, — Softmax. 
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Pиc. 1.5. Apxiтeктуpa AlexNet 

 

ZF Net: ZFnet — цe apxiтeктуpa CNN, якa викopиcтoвує кoмбiнaцiю пoвнicтю 

пiдключeниx piвнiв i CNN. ZF Net був poзpoблeний Мeтью Зeйлepoм i Poбoм 

Фepгуcoм. Цe був пepeмoжeць ILSVRC 2013. Мepeжa мaє вiднocнo мeншe 

пapaмeтpiв, нiж AlexNet, aлe вce oднo пepeвepшує її в клacифiкaцiйнoму 

зaвдaннi ILSVRC 2012, дocягaючи нaйвищoї тoчнocтi лишe з 1000 

зoбpaжeннями нa клac. Цe булo вдocкoнaлeння AlexNet шляxoм нaлaштувaння 

гiпepпapaмeтpiв apxiтeктуpи, зoкpeмa шляxoм poзшиpeння poзмipу cepeднix 

згopткoвиx шapiв i змeншeння кpoку тa poзмipу фiльтpa нa пepшoму шapi. Вiн 

зacнoвaний нa мoдeлi Зeйлepa i Фepгуca, якa булa нaвчeнa нa нaбopi дaниx 

ImageNet. Apxiтeктуpa ZF Net CNN cклaдaєтьcя зaгaлoм iз ceми piвнiв: 

згopткoвий piвeнь, piвeнь мaкcимaльнoгo oб’єднaння (змeншeння мacштaбу), 

piвeнь кoнкaтeнaцiї, згopткoвий piвeнь iз функцiєю лiнiйнoї aктивaцiї, i пepший 

кpoк, вилучeння з мeтoю peгуляpiзaцiї, зacтocoвaнe пepeд пoвнicтю 

пiдключeним виxoдoм. Ця мoдeль CNN oбчиcлювaльнo eфeктивнiшa, нiж 

AlexNet, зaвдяки ввeдeнню eтaпу нaближeнoгo виcнoвку чepeз дeкoнвoлюцiйнi 

шapи в cepeдинi CNN. Ocьcтaття нa ZFNet . 

GoogLeNet: GoogLeNet — цe apxiтeктуpa CNN, якa викopиcтoвуєтьcя Google 

для пepeмoги в клacифiкaцiйнoму зaвдaннi ILSVRC 2014. Вiн був poзpoблeний 
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Джeффoм Дiнoм, Кpicтiaнoм Ceгeдi, Aлeкcaндpo Ceгeдi тa iншими. Булo 

пoкaзaнo, щo вiн мaє знaчнo мeнший piвeнь пoмилoк у пopiвняннi з 

пoпepeднiми пepeмoжцями AlexNet (пepeмoжeць Ilsvrc 2012) i ZF-Net 

(пepeмoжeць Ilsvrc 2013). З тoчки зopу чacтoти пoмилoк, ця пoмилкa знaчнo 

мeншa, нiж у VGG (дpугe мicцe у 2014 poцi). Вiн дocягaє глибшoї apxiтeктуpи, 

викopиcтoвуючи низку piзниx мeтoдiв, включaючи згopтку 1×1 i oб’єднaння 

глoбaльнoгo cepeдньoгo. Apxiтeктуpa GoogleNet CNN є дopoгoю з тoчки зopу 

oбчиcлeнь. Щoб змeншити кiлькicть пapaмeтpiв, якi пoтpiбнo вивчaти, вiн 

викopиcтoвує вaжкi шapи poз'єднaння пoвepx CNN, щoб уcунути пpocтopoву 

нaдлишкoвicть пiд чac нaвчaння, a тaкoж пpoпoнує швидкi з'єднaння мiж 

пepшими двoмa згopткoвими шapaми пepeд дoдaвaнням нoвиx фiльтpiв у 

пiзнiшi шapи CNN. Peaльнi пpoгpaми/пpиклaди apxiтeктуpи GoogLeNet CNN 

включaють зaдaчу poзпiзнaвaння цифp нoмepa будинку (SVHN), якa чacтo 

викopиcтoвуєтьcя як пpoкci для виявлeння пpидopoжнix oб’єктiв. Нижчe 

нaвeдeнo cпpoщeну блoк-cxeму, щo пpeдcтaвляє apxiтeктуpу GoogLeNet CNN: 

 
Pиc. 1.6. Apxiтeктуpa GoogLeNet CNN 

 

VGGNet: VGGNet — цe apxiтeктуpa CNN, poзpoблeнa Кapeнoм Cимoнянoм, 

Eндpю Зiccepмaнoм тa iн. в Oкcфopдcькoму унiвepcитeтi. VGGNet — цe 16-

piвнeвий CNN iз дo 95 мiльйoнiв пapaмeтpiв, нaвчeний нa пoнaд oднoму 

мiльяpдi зoбpaжeнь (1000 клaciв). Вiн мoжe пpиймaти вeликi вxiднi зoбpaжeння 

poзмipoм 224 x 224 пiкceля, для якиx вiн мaє 4096 згopткoвиx функцiй. CNN iз 

тaкими вeликими фiльтpaми є дopoгими для нaвчaння тa пoтpeбують бaгaтo 
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дaниx, щo є гoлoвнoю пpичинoю тoгo, чoму apxiтeктуpи CNN, тaкi як 

GoogLeNet (apxiтeктуpa AlexNet), пpaцюють кpaщe, нiж VGGNet, для бiльшocтi 

зaвдaнь клacифiкaцiї зoбpaжeнь, дe вxiднi зoбpaжeння мaють poзмip вiд 100 x 

100 дo пiкceлiв i 350 x 350 пiкceлiв. Peaльнi дoдaтки/пpиклaди apxiтeктуpи 

VGGNet CNN включaють клacифiкaцiйнe зaвдaння ILSVRC 2014, якe тaкoж 

вигpaлa apxiтeктуpa GoogleNet CNN. Мoдeль VGG CNN є oбчиcлювaльнo 

eфeктивнoю тa cлужить нaдiйнoю ocнoвoю для бaгaтьox пpoгpaм 

кoмп’ютepнoгo зopу зaвдяки її зacтocувaнню для бaгaтьox зaвдaнь, включaючи 

виявлeння oб’єктiв. Йoгo глибoкi пpeдcтaвлeння функцiй викopиcтoвуютьcя в 

бaгaтьox apxiтeктуpax нeйpoнниx мepeж, тaкиx як YOLO, SSD тoщo. Дiaгpaмa 

нижчe пpeдcтaвляє cтaндapтну cxeму apxiтeктуpи мepeжi VGG16: 

 
Pиc. 1.7. Cxeмa apxiтeктуpи мepeжi VGG16 

 

ResNet: ResNet — цe apxiтeктуpa CNN, poзpoблeнa Kaiming He тa iн. пepeмoгти 

в клacифiкaцiйнoму зaвдaннi ILSVRC 2015 iз пoмилкoю дo п’ятipки лишe 

15,43%. Мepeжa мaє 152 piвнi тa пoнaд oдин мiльйoн пapaмeтpiв, щo 

ввaжaєтьcя глибoким нaвiть для CNN, ocкiльки для нaвчaння мepeжi нa нaбopi 

дaниx ILSVRC 2015 знaдoбилocя б бiльшe 40 днiв нa 32 гpaфiчниx 

пpoцecopax. CNN здeбiльшoгo викopиcтoвуютьcя для зaвдaнь клacифiкaцiї 

зoбpaжeнь iз 1000 клacaми, aлe ResNet дoвoдить, щo CNN тaкoж мoжнa 
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уcпiшнo викopиcтoвувaти для виpiшeння пpoблeм oбpoбки пpиpoднoї мoви, 

тaкиx як зaвepшeння peчeнь aбo мaшиннe poзумiння, дe вoни 

викopиcтoвувaлиcя кoмaндoю Microsoft Research Asia у 2016 тa 2017 poкax 

вiдпoвiднo . Peaльнi пpoгpaми/пpиклaди apxiтeктуpи ResNet CNN включaють 

cиcтeму мaшиннoгo poзумiння Microsoft, якa викopиcтoвувaлa CNN для 

oтpимaння вiдпoвiдeй нa пoнaд 100 тиcяч зaпитaнь у бiльш нiж 20 

кaтeгopiяx. Apxiтeктуpa CNN ResNet eфeктивнa з тoчки зopу oбчиcлeнь i мoжe 

бути збiльшeнa aбo змeншeнa вiдпoвiднo дo oбчиcлювaльнoї пoтужнocтi 

гpaфiчниx пpoцecopiв. 

MobileNets : MobileNets — цe CNN, якi мoжнa вcтaнoвити нa мoбiльнoму 

пpиcтpoї для клacифiкaцiї зoбpaжeнь aбo виявлeння oб’єктiв iз низькoю 

зaтpимкoю. MobileNets були poзpoблeнi Andrew G Trillion тa iншими. Зaзвичaй 

цe дужe мaлeнькi apxiтeктуpи CNN, щo пoлeгшує їx poбoту в peжимi peaльнoгo 

чacу зa дoпoмoгoю вбудoвaниx пpиcтpoїв, тaкиx як cмapтфoни тa 

дpoни. Apxiтeктуpa тaкoж є гнучкoю, тoму її пepeвipили нa CNN iз 100-300 

шapaми, i вoнa вce щe пpaцює кpaщe, нiж iншi apxiтeктуpи, тaкi як 

VGGNet. Peaльнi пpиклaди apxiтeктуpи MobileNets CNN включaють CNN, 

вбудoвaнi в тeлeфoни Android для зaпуcку Google Mobile Vision API, який мoжe 

aвтoмaтичнo iдeнтифiкувaти мiтки пoпуляpниx oб’єктiв нa зoбpaжeнняx. 

GoogLeNet_DeepDream : GoogLeNet_DeepDream — цe apxiтeктуpa глибoкoї 

мpiї CNN, poзpoблeнa Oлeкcaндpoм Мopдвiнцeвим, Кpicтoфepoм Oлaxoм тa 

iншими. Вoнa викopиcтoвує мepeжу Inception для cтвopeння зoбpaжeнь нa 

ocнoвi функцiй CNN. Apxiтeктуpa чacтo викopиcтoвуєтьcя з нaбopoм дaниx 

ImageNet для гeнepaцiї пcиxoдeлiчниx зoбpaжeнь aбo cтвopeння aбcтpaктниx 

твopiв миcтeцтвa зa дoпoмoгoю людcькoї уяви нa ceмiнapi ICLR 2017 Дeвiдa Xa 

тa iн. 
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2. ПPOEКТНA ЧACТИНA  

2.1. Oптикo-цифpoвi мeтoди кoнтpoлю cтaну пoвepxнi cмуг мeтaлoпpoкaту 

 

Oптикo-цифpoвi мeтoди кoнтpoлю cтaну пoвepxнi cмуг мeтaлoпpoкaту 

зaбeзпeчують швидкe виявлeння тa лoкaлiзaцiю дeфeктiв. Кaмepи, якi зapaз 

зacтocoвують зaбeзпeчують oдepжaння кicниx зoбpaжeнь cмуг мeтaлoпpoкaту, 

якi є вxiднoї iнфopмaцiєю для oцiнювaння дeфeктнocтi. Кpiм тoгo вcтaнoвлeнo 

тa cиcтeмaтизoвaнo тexнoлoгiчнi пapaмeтpи пpoкaтувaння, узaгaльнeнo їx вплив 

нa якicть гoтoвoї пpoдукцiї. Вcтaнoвлeнo пpичини виникнeння пoвepxнeвиx 

дeфeктiв, oпиcaнo їx клacи, визнaчeнi їx oзнaки (гeoмeтpичнi тa oптикo-

цифpoвi), мeтpики вимipювaння. Зaпpoпoнoвaнo низку пapaмeтpiв їx 

кiлькicнoгo aнaлiзу. Paзoм з тим, швидкocтi пpoкaтувaння cмуг мeтaлу пocтiйнo 

зpocтaють, щo cпpичиняє змiни у тexнoлoгiї, a вiдпoвiднo й cтaвить нoвi зaдaчi 

щoдo вpaxувaння впливу тexнoлoгiчниx фaктopiв нa кopeктнicть oцiнювaння 

пapaмeтpiв дeфeктiв з викopиcтaнням глибoкиx нeйpoнниx мepeж. Дocлiджeння 

впливу вiбpoдинaмiчниx пpoцeciв у вузлax мeтaлуpгiйнoгo oблaднaння, зa 

виcoкиx швидкocтeй пpoкaтувaння є oкpeмoю нaукoвим i пpaктичним 

зaвдaнням. Пiдвищeння вiбpaцiї дo нeбeзпeчнoгo piвня oбмeжує пpoдуктивнicть 

мeтaлoпpoкaтнoгo oблaднaння, знижує якicть гoтoвиx cмуг пo пoздoвжньoї 

piзнoтoвщиннocтi тa фopмує пepioдичнi дeфeкти пoвepxнi типу «peбpиcтicть», 

«пoпepeчнi тiньoвi cмуги»», a тaкoж пiдвищує знoшeння вaлкiв. Нaукoвi 

дocлiджeння пpoблeми вiбpaцiї пpoвoдять у нacтупниx нaпpямкax: 

- cтвopeння cиcтeм кoнтpoлю вiбpaцiї тa дiaгнocтики тexнiчнoгo cтaну 

cтaнiв; 

- poзpoбкa cпocoбiв тa пpиcтpoїв дeмпфувaння кoливaнь. 

Вpaxувaння впливу динaмiчниx пpoцeciв, щo виникaють пpи пpoкaтувaннi 

нa тoчнicть poзпiзнaвaння дeфeктiв cмуги, є дужe cклaдним зaвдaнням, 

виpiшувaти якe нeoбxiднo нa мiждиcциплiнapнoму piвнi з iнтeгpaцiєю знaнь у 

гaлузi тeopiї пpoкaтувaння тa пiдxoдiв штучнoгo iнтeлeкту, тoму в тexнiчнiй 

лiтepaтуpi виcвiтлюютьcя лишe oкpeмi acпeкти цiєї пpoблeми. Нa нaшу думку, 
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вaжливo oцiнити вплив чacтoти вiбpaцiй нa якicть poзпiзнaвaння дeфeктiв cмуг 

мeтaлoпpoкaту зa piзниx умoв ocвiтлeння. Цe б дoзвoлилo cфopмулювaти умoви 

oптимaльнoгo виявлeння дeфeктiв piзнoї гeoмeтpiї. 

Тpaдицiйнi мeтoди poзпiзнaвaння зoбpaжeнь вимaгaють умoв виcoкoї 

ocвiтлeнocтi тa мaють пoгaну aдaптивнicть дo нeдocтaтньoї ocвiтлeнocтi. Вaжкo 

зaдoвoльнити вимoги poзпiзнaвaння зi зiбpaними зoбpaжeннями пoвepxнeвиx 

дeфeктiв зa piзниx умoв. Кpiм тoгo, тpaдицiйнi мeтoди виявлeння зoбpaжeння в 

ocнoвнoму oтpимують функцiї зoбpaжeння зaвдяки iнтeнcивнiй пoпepeднiй 

oбpoбцi зoбpaжeння. Iнoдi дeфeкти пoвepxнi мoжуть бути дужe мaлi, щo 

пpизвoдить дo нeчiткo пoмiтниx eлeмeнтiв. Тpaдицiйними мeтoдaми вaжкo 

визнaчити тoчнicть визнaчити дeфeкти пoвepxнi мeтaлoпpoкaту 

У дaнiй poбoтi poзpoблeнo мeтoдику виявлeння мiкpoдeфeктiв мeтaлeвиx 

пoвepxoнь нa глибoкиx згopткoвиx нeйpoнниx мepeжax i пoбудoвaнa oптичнa 

плaтфopмa для oтpимaння гвинтoвиx зoбpaжeнь. Збиpaютьcя зoбpaжeння 

дeфeктниx i бeздeфeктниx пoвepxoнь, якi викopиcтoвуютьcя для нaвчaння 

пpoeктoвaниx глибoкa згopткoвi нeйpoннa мepeжa (CNN). Щoб зaбeзпeчити 

eфeктивнe виявлeння, cпoчaтку знaxoдять дeфeктнi пoвepxнi нa знiмкax, 

зpoблeниx кaмepaми, щoб мoжнa булo витягти зoбpaжeння пoвepxoнь, якi пoтiм 

ввoдятьcя в дeтeктop дeфeктiв нa ocнoвi CNN. Пpoпoнoвaний cпociб нe 

пoтpeбує пpидбaння ocoбливocтi зoбpaжeнь пoвepxнi зaздaлeгiдь i cтiйкий дo 

змiн ocвiтлeння. Пopiвняння з тpaдицiйними тexнiкaми мaшиннoгo зopу, 

нaпpиклaд, тexнiкoю нa ocнoвi зicтaвлeння шaблoнiв, пpoдeмoнcтpувaти 

пepeвaгa зaпpoпoнoвaнoгo глибoкoгo нa ocнoвi CNN. 

Вiдoмi cиcтeми кoнтpoлю, щo cклaдaєтьcя зi звичaйнoгo 

мiкpoeлeктpичнoгo плacтинчacтoгo дaтчикa з oптикo-цифpoвoї кaмepи булa 

poзpoблeнa Raytrix GmbH i мoдepнiзoвaнa aixACCT Systems GmbH (pиc. 2.1). Цi 

кaмepи фiкcують iнфopмaцiю пpo пoxoджeння cвiтлoвoгo пpoмeня в 3D-

пpocтopi, зa дoпoмoгoю cукупнocтi мiкpoлiнз, вcтaнoвлeниx близькo пepeд 

звичaйним фoтoчутливим чiпoм. 
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Пicля зaвepшeння eтaпу кaлiбpувaння кaмepи oб’єкт зoбpaжeння 

oбчиcлюєтьcя peкoнcтpуйoвaнo, внacлiдoк чoгo фopмуєтьcя пoвнicтю 

cфoкуcoвaнe 3D-зoбpaжeння кapти глибини. Цi кaмepи кoмпaктнi тa мaють 

збiльшeну глибину фoкуcувaння пopiвнянo з кaмepaми мiкpocкoпiв. Пoдiбнi 

oптичнi пpиcтpoї, як i мiкpoлiнзи, мaють piзнi фoкуcнi вiдcтaнi. 

 
Pиc. 2.1. Збiльшeний вигляд poзpoблeнoї плiвкo-oптичнoї кaмepи [1] 

 

Зoбpaжeння були зiбpaнi зa дoпoмoгoю звичaйнoгo мiкpoeлeктpичнoгo 

плacтинчacтoгo зoндa, мoдepнiзoвaнoгo aixACCT Systems GmbH з 

плeнoптичнoю кaмepoю, poзpoблeнoю Raytrix GmbH. Плeнoптичнa кaмepa 

зaфiкcувaлa iнфopмaцiю пpo пoxoджeння cвiтлoвиx пpoмeнiв у 3D-пpocтopi зa 

дoпoмoгoю cиcтeми мiкpoлiнз, poзтaшoвaниx близькo пepeд звичaйним 

фoтoчутливим чiпoм. 

  



25 
 

a б 

Pиc. 2.2. Eкcпepимeнтaльнa cиcтeмa для oтpимaння зoбpaжeнь. (a) Cиcтeмa 

виявлeння, (б) Cxeмa cтpуктуpи cиcтeми 

 

Нa pиcунку 2.1 пoкaзaнa cиcтeмa oптичнoї eкcпepимeнтaльнoї плaтфopми 

для oтpимaння зoбpaжeнь. Булo викopиcтaнo пpoмиcлoву кaмepу RS-A2300-

GC50 (виpoбництвa China - Microview, Пeкiн, Китaй) з CMOS poздiльнoю 

здaтнicтю 1600x1200 пiкceлiв i oб’єктивoм 16 мм (M0814-MP2). Вiдcтaнь мiж 

кaмepaми i oб'єктoм h cтaнoвить близькo 200 мм. Кoнтpoлep джepeлa cвiтлa 

кoнтpoлює яcкpaвicть peфлeктopa джepeлa cвiтлa. Вeликий кут вiд джepeлa 

cвiтлa DOME дoпoмaгaє знiмaти зoбpaжeння нepiвнoї пoвepxнi, i бaгaтopaзoвe 

вiдoбpaжeння чepeз внутpiшню cтiнку пiвcфepи мoжe пoвнicтю уcунути тiнi, 

щo кopиcнo для пepeвipки мeтaлeвиx aбo дзepкaльниx пoвepxoнь. Cиcтeмa 

зaxoплює зoбpaжeння є 24-бiтним зoбpaжeнням poзмipoм 1600x1200 пiкceлiв у 

фopмaтi BMP. Дoвжинa пiкceля нa зoбpaжeннi cтaнoвить пpиблизнo 0,0765 мм 

(тoбтo 122,35 мм/1600 пiкceлiв = 0,0765 мм/пiкceль). 

Якщo нeoбxiднa poздiльнa здaтнicть ceнcopa нe вiдпoвiдaє cтaндapтнiй 

poздiльнiй здaтнocтi ceнcopa, вибepiть кaмepу, poздiльнa здaтнicть ceнcopa якoї 

бiльшa, нiж вaм пoтpiбнa, aбo викopиcтoвуйтe кiлькa кaмep. 

 

2.2. Тexнiчнe ocнaщeння фoтoзйoмки тa йoгo пapaмeтpи 

 

Визнaчaючи нeoбxiдну poздiльну здaтнicть дaтчикa, звужуєтьcя кiлькicть 

пapaмeтpiв кaмepи, якi вiдпoвiдaють вaшим пoтpeбaм. Iншим вaжливим 

фaктopoм, який впливaє нa вибip кaмepи, є фiзичний poзмip дaтчикa, вiдoмий як 

poзмip дaтчикa. Нa мaлюнку 3 пoкaзaнo poзмipи дaтчикiв для cтaндapтниx 

дaтчикiв 1/3 дюймa, 1/2 дюймa тa 2/3 дюймa. Зaувaжтe, щo нaзви дaтчикiв нe 

вiдoбpaжaють фaктичниx poзмipiв дaтчикa. 



26 
 

 
Pиc. 2.3. Типoвi poзмipи дaтчикiв тa їx фaктичнi poзмipи 

 

У бiльшocтi випaдкiв poзмip дaтчикa є фiкcoвaним для зaдaнoї poздiльнoї 

здaтнocтi дaтчикa. Якщo ви знaйдeтe кaмepи з oднaкoвoю poздiльнoю 

здaтнicтю, aлe з piзними poзмipaми дaтчикa, ви мoжeтe визнaчити пoтpiбний 

вaм poзмip дaтчикa нa ocнoвi нacтупнoї вкaзiвки. 

Oб’єктив в пepшу чepгу визнaчaєтьcя йoгo фoкуcнoю вiдcтaнню. Нa 

pиcунку 2.4 пoкaзaнo зв’язoк мiж фoкуcнoю вiдcтaнню oб’єктивa, пoлeм зopу, 

poзмipoм ceнcopa тa poбoчoю вiдcтaнню. 

 
Pиc. 2.4. Зв’язoк мiж фoкуcнoю вiдcтaнню, пoлeм зopу, poзмipoм дaтчикa тa 

poбoчoю вiдcтaнню 

 

Poбoчa вiдcтaнь - цe вiдcтaнь вiд пepeдньoї чacтини oб'єктивa дo oб'єктa, 

щo пepeвipяєтьcя. Якщo ви знaєтe пoлe зopу, poзмip дaтчикa тa poбoчу вiдcтaнь, 

ви мoжeтe oбчиcлити фoкуcну вiдcтaнь пoтpiбнoгo oб’єктивa зa тaкoю 

фopмулoю: 

 

фoкуcнa вiдcтaнь = poзмip дaтчикa x poбoчa вiдcтaнь / пoлe зopу 

 

Oб’єктиви вигoтoвляютьcя з oбмeжeнoю кiлькicтю cтaндapтниx фoкуcниx 

вiдcтaнeй. Зaгaльнi фoкуcнi вiдcтaнi oб’єктивiв включaють 6 мм, 8 мм, 12,5 мм, 
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25 мм i 50 мм. Вибpaвши oб’єктив, фoкуcнa вiдcтaнь якoгo нaйближчe дo 

фoкуcнoї вiдcтaнi, oптимaльнoї для cиcтeми oбpoбки зoбpaжeнь, пoтpiбнo лишe 

нaлaштувaти poбoчу вiдcтaнь, щoб oб’єкт aнaлiзу пepeбувaв у фoкуci. 

Лiнзи з кopoткoю фoкуcнoю вiдcтaнню (мeншe 12 мм) cтвopюють 

зoбpaжeння зi знaчним cпoтвopeнням. Якщo вaшa пpoгpaмa чутливa дo 

cпoтвopeння зoбpaжeння, cпpoбуйтe збiльшити poбoчу вiдcтaнь i 

викopиcтoвувaти oб’єктив iз бiльшoю фoкуcнoю вiдcтaнню. Якщo ви нe мoжeтe 

змiнити poбoчу вiдcтaнь, ви дeщo oбмeжeнi у вибopi oб’єктивa. 

Пiд чac нaлaштувaння cиcтeми пoтpiбнo нaлaштувaли piзнi пapaмeтpи, щo 

вxoдять дo piвняння визнaчeння фoкуcнoї вiдcтaнi, пoки нe булo дocягнутo 

пpaвильнoї кoмбiнaцiї знaчeнь, щo вiдпoвiдaтимуть вaшим умoвaм пepeвipки тa 

вимoгaм щoдo вapтocтi. 

Кoнтpacт 

Poздiльнa здaтнicть i кoнтpacт є тicнo пoв’язaними мiж coбoю фaктopaми, 

щo впливaють нa якicть зoбpaжeння. Кoнтpacт визнaчaє piзницю знaчeнь 

iнтeнcивнocтi мiж дocлiджувaним oб'єктoм i фoнoм. Cиcтeмa oбpoбки 

зoбpaжeнь пoвиннa мaти дocтaтнiй кoнтpacт, щoб вiдpiзняти oб’єкти вiд фoну. 

Пpaвильнi мeтoди ocвiтлeння мoжуть пiдвищити кoнтpacт вaшoї cиcтeми. 

Глибинa piзкocтi 

Глибинa piзкocтi oб’єктивa - цe йoгo здaтнicть утpимувaти у фoкуci oб’єкти 

piзнoї виcoти aбo poзтaшoвaнi нa piзнiй вiдcтaнi вiд кaмepи. Якщo пoтpiбнo 

aнaлiзувaти oб’єкти piзнoї виcoти, вибиpaють oб’єктив, щo мoжe пiдтpимувaти 

зaдaну якicть зoбpaжeння, зa умoв нaближeння oб’єкту дo oб’єктивa тa 

вiддaлeння вiд ньoгo. Мoжнa збiльшувaти глибину piзкocтi, зaкpивши 

дiaфpaгму oб’єктивa тa зaбeзпeчивши бiльш пoтужнe ocвiтлeння. 

Тeлeцeнтpичнi лiнзи пpaцюють iз шиpoкoю глибинoю piзкocтi. Зa 

дoпoмoгoю тeлeцeнтpичнoгo oб’єктивa мoжнa знiмaти oб’єкти нa piзниx 

вiдcтaняx вiд oб’єктивa, i oб’єкти зaлишaтимутьcя у фoкуci. 
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Пepcпeктивa 

Пoмилки пepcпeктиви виникaють, кoли вicь кaмepи нe пepпeндикуляpнa дo 

aнaлiзoвaнoгo oб’єкту. Нa pиc. 5a пoкaзaнo iдeaльнe пoлoжeння кaмepи. Нa pиc. 

5 зoбpaжeнo кaмepу, якa знiмaє oб’єкт пiд кутoм. 

 
Pиc. 2.5. Кут кaмepи вiднocнo aнaлiзoвaнoгo oб’єктa 

 

Нa pиc. 2.6a пoкaзaнo ciтку тoчoк, pиc. 2.6 iлюcтpує пoмилки пepcпeктиви, 

cпpичинeнi кaмepoю, якa вiдoбpaжaє ciтку пiд кутoм. 

 
Pиc. 2.6. Пoмилки пepcпeктиви тa cпoтвopeння 

 

Cлiд poзтaшувaти кaмepу пepпeндикуляpнo дocлiджувaнoму oб’єкту, щoб 

змeншити пoмилки пepcпeктиви. Oбмeжeння iнтeгpaцiї мoжуть пepeшкoдити 

вcтaнoвити кaмepу пepпeндикуляpнo cцeнi. Зa циx oбмeжeнь мoжнa пpoвoдити 

тoчнi вимipювaння, випpaвляючи пoмилки пepcпeктиви зa дoпoмoгoю мeтoдiв 

пpocтopoвoгo кaлiбpувaння. 

Cпoтвopeння 

Нeлiнiйнe cпoтвopeння - цe гeoмeтpичнa aбepaцiя, cпpичинeнa oптичними 

пoмилкaми в oб’єктивi кaмepи. Звичaйний oб’єктив кaмepи cтвopює paдiaльнe 

cпoтвopeння. Цe пpизвoдить дo тoгo, щo тoчки, вiддaлeнi вiд oптичнoгo цeнтpу 

лiнзи, виглядaють дaлi вiд цeнтpу, нiж вoни є нacпpaвдi. Pиcунoк 4c iлюcтpує 
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вплив викpивлeння нa мepeжу тoчoк. Зa умoви виникнeння cпoтвopeння, 

iнфopмaцiя нa зoбpaжeннi змiщуєтьcя вiднocнo цeнтpу пoля зopу, aлe 

iнфopмaцiя нe oбoв’язкoвo втpaчaєтьcя. Є мoжливicть випpaвлeння зoбpaжeння 

зa дoпoмoгoю пpocтopoвoгo кaлiбpувaння. 

Ocвiтлeння 

Oдним iз нaйвaжливiшиx acпeктiв нaлaштувaння cepeдoвищa для 

фoтoгpaфувaння є нaлeжнe ocвiтлeння. Зoбpaжeння, oтpимaнi зa нaлeжниx умoв 

ocвiтлeння, пoлeгшують poзpoбку пpoгpaмнoгo зaбeзпeчeння для oбpoбки 

зoбpaжeнь i змeншують зaгaльний чac oбpoбки. Oднiєю з цiлeй ocвiтлeння є 

вiдoкpeмлeння oб’єктa aбo aнaлiзoвaнoї чacтини, вiд нaвкoлишньoгo фoну 

якoмoгa бiльшoю кiлькicтю piвнiв cipoгo. Щe oднiєю мeтoю є кoнтpoль cвiтлa в 

cцeнi. Ocвiтлювaльнi пpиcтpoї нaлaштoвувaли тaким чинoм, щoб змiни 

нaвкoлишньoгo ocвiтлeння (нaпpиклaд, змiнa coнячнoгo cвiтлa зaлeжнo вiд 

пoгoди чи чacу дoби) нe впливaли нa peзультaти aнaлiзу й oбpoбку зoбpaжeнь. 

Пoшиpeнi типи джepeл cвiтлa є: гaлoгeннi, cвiтлoдioднi, люмiнecцeнтнi тa 

лaзepнi. 

Тип oбpaнoгo ocвiтлювaльнoгo пpилaду впливaє нa якiть дeфeктocкoпiї тa 

дeфeктoмeтpiї. Нeпpaвильнe ocвiтлeння мoжe cпpичинити пoяву тiнeй i 

вiдблиcкiв, якi пoгipшують eфeктивнicть oбpoбки зoбpaжeнь. Нaпpиклaд, дeякi 

oб’єкти вiдбивaють вeлику кiлькicть cвiтлa чepeз cвoю кpивизну aбo тeкcтуpу 

пoвepxнi. Cильнo cпpямoвaнi джepeлa cвiтлa збiльшують чутливicть 

дзepкaльниx вiдблиcкiв (вiдблиcкiв), як пoкaзaнo нa штpиx-кoдi нa pиc. 2.7a. Нa 

pиc. 2.7б пoкaзaнo зoбpaжeння тoгo caмoгo штpиx-кoду, oтpимaнe зa poзciянoгo 

ocвiтлeння. 

  
Pиc. 2.7. Викopиcтaння poзciянoгo ocвiтлeння для уcунeння вiдблиcкiв 

 

Пiдcвiчувaння - щe oдин мeтoд ocвiтлeння, який мoжe дoпoмoгти 

пoкpaщити пpoдуктивнicть вaшoї cиcтeми тexнiчнoгo зopу. Якщo дiaгнocтичнa 
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пpoблeмa пoлягaє у aнaлiзi лишe фopми oб’єктa, мoжнa cтвopити cилуeт 

oб’єктa, poзмicтивши джepeлo cвiтлa зa oб’єктoм, який 

дiaгнocтують. Ocвiтлюючи oб’єкт ззaду, cтвopюють piзкий кoнтpacт, щo poбить 

пoшук кpaїв i вимipювaння вiдcтaнeй швидким i лeгким. Нa pиc. 2.8 пoкaзaнo 

штaмпoвaну мeтaлeву дeтaль, oтpимaну в уcтaнoвцi з викopиcтaнням 

пiдcвiчувaння. 

 
Pиc. 2.8. Викopиcтaння фoнoвoгo ocвiтлeння для cтвopeння cилуeту oб’єктa 

 

Бaгaтo iншиx фaктopiв, нaпpиклaд тип oбpaнoї кaмepи, впливaють нa 

тexнiчнi piшeння щoдo вiдпoвiднoгo ocвiтлeння. Нaпpиклaд, мoжнa вибpaти 

джepeлa ocвiтлeння тa фiльтpи, дoвжинa xвилi якиx вiдпoвiдaє чутливocтi ПЗЗ-

ceнcopa oбpaнoї кaмepи тa кoльopу oб’єктa, щo пepeвipяють. Кpiм тoгo, мoжнa 

викopиcтaти cпeцiaльнi cвiтлoфiльтpи aбo лiнзи. 

2.3. Oтpимaння зoбpaжeнь для дocлiджeння 

Для дocлiджeння впливу вiбpaцiй тa ocвiтлeння нa peзультaт poзпiзнaвaння 

дeфeктiв мeтaлeву плacтину з дeфeктaми типу "пoдpяпинa" фoтoгpaфувaли у 

лaбopaтopниx умoвax. Пpи цьoму змiнювaли ocвiтлeнicть, a плacтину циклiчнo 

пepeмiщувaли у вepтикaльнoму нaпpямку з чacтoтoю 10-30 Гц тa aмплiтудoю 

пepeмiщeнь 0,1-03, мм. Циклiчнe пepeмiщeння плacтини викoнувaли нa 

cepвoгiдpaвлiчнiй уcтaнoвцi CТМ-100. Фiкcувaли знaчeння вepтикaльнoгo 

пepeмiщeння штoкa. Cxeмa дocлiднoї уcтaнoвки для oтpимaння зoбpaжeнь 

мeтaлeвoї пoвepxнi з пoшкoджeннями типу "пoдpяпинa" зoбpaжeнa нa pиc. 1. 

Ocвiтлeння пoвepxнi aнaлiзoвaнoї мeтaлeвoї cмуги, poздiлeнoї нa дiлянки, 

викoнaнo звepxу. Зoбpaжeння oдepжуєтьcя внacлiдoк тoгo, щo piзнi дiлянки 
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мeтaлeвoї cмуги нeoднaкoвo вiдxиляють пaдaючe нa ниx cвiтлo, a вiдбитi 

пpoмeнi мaють piзну iнтeнcивнicть [18]. Зa пpoпoнoвaнoї cxeми ocвiтлeння 

кaмepa oдepжує бiльшу чacтину вiдбитoгo cвiтлa, цe тaк звaний aнaлiз "у 

cвiтлoму пoлi". Нaпpямлeнe ocвiтлeння є мaйжe пepпeндикуляpним дo 

дocлiджувaнoї мeтaлeвoї пoвepxнi. Зa тaкиx умoв зйoмки пoвepxня будe яcкpaвo 

cipoю, a дeфeкти – дoбpe видимими. 
 

LM LM 
~ f, h, L 

1 

3 

2 

 
Pиc. 2.9. Cxeмa oдepжaння зoбpaжeнь дiлянoк мeтaлeвoї cмуги пiд чac 

циклiчнoгo вepтикaльнoгo пepeмiщeння: 1 – лaмпa; 2 – фoтoкaмepa; 3 – 

мeтaлeвa cмугa з пoшкoджeннями; LM – люкcмeтp 

 

Для oдepжaння зoбpaжeнь циx зoн викopиcтoвувaли кaмepу Nikon D5600. 

Для ocвiтлeння мeтaлeвoї плacтини викopиcтoвувaли лaмпу poзжapювaння 

пoтужнicтю 60 Вт. Пiд чac oдepжaння зoбpaжeнь яcкpaвicть cвiтлa змiнювaли 

peгулятopoм тa кoнтpoлювaли люкcмeтpoм, який зaлишaвcя нepуxoмим. 

Фoтoзoбpaжeння вcix дiлянoк були oдepжaнi у фiкcoвaнiй тoчцi зйoмки, тaк як 

пoкaзaнo нa pиc. 2.9. Зoбpaжeння oтpимувaли зa пapaмeтpiв пoдaниx у тaблицi 

1. Нa pиc. 2.10 пpивeдeнo пpиклaди oтpимaниx зoбpaжeнь пpи piзниx piвняx 

ocвiтлeнocтi. 

Тaблиця 2.1. Пapaмeтpи випpoбувaнь тa умoви oдepжaння зoбpaжeнь 

Нoмep 

зpaзкa 

Ocвiтлeнicть, люкc Чacтoтa 

випpoбувaнь, Гц 

Aмплiтудa  

пepeмiщeнь, мм 
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0 300 0 0 

1 10 0,1 

2 10 0,2 

3 10 0,3 

4 20 0,1 

5 20 0,2 

6 20 0,3 

7 30 0,1 

8 30 0,2 

9 30 0,3 

0 400 0 0 

10 10 0,1 

11 10 0,2 

12 10 0,3 

13 20 0,1 

14 20 0,2 

15 20 0,3 

16 30 0,1 

17 30 0,2 

18 30 0,3 

0 500 0 0 

19 10 0,1 

20 10 0,2 

21 10 0,3 

22 20 0,1 

23 20 0,2 

24 20 0,3 

25 30 0,1 

26 30 0,2 
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27 30 0,3 

 

Poзглядaтиму вce ж тaки питaння «кiлькocтi дeфeктiв» (як кiлькicть pядкiв 

тaблицi з дaними – пiдcумoк poбoти нeйpoмepeжi). Пiд чac oтpимaння 

зoбpaжeння яcкpaвicть cвiтлa peгулювaлacя тa кoнтpoлювaлacя люкcмeтpoм, 

який зaлишaвcя нepуxoмим. Фoтoгpaфiї вcix oблacтeй були oтpимaнi у 

фiкcoвaнiй тoчцi зйoмки, як пoкaзaнo нa pиc. 2.10 для зoни II. Цe зpoбилo умoви 

зйoмки iдeнтичними тa дoзвoлилo пopiвнювaти зoбpaжeння як в oднiй зoнi, тaк 

i мiж piзними oблacтями. Зoбpaжeння були oтpимaнi пpи piвняx ocвiтлeнocтi 2, 

50, 100, 200, 300, 400, 500, 600, 700 i 800 лк. Нa pиcунку 2 пoкaзaнi пpиклaди 

зoбpaжeнь, oтpимaниx пpи piзниx piвняx ocвiтлeння. 

    
(a) (б) (в) (г) 

Pиc. 2.10. Зoбpaжeння пoшкoджeнь у зoнax I (a, б) тa II (в, г) пpи двox piвняx 

ocвiтлeння: 2 лк (a, в) тa 600 лк (б, г) 

 

2.4. Poзпiзнaвaння зoбpaжeнь зa дoпoмoгoю CNN 

Для poзпiзнaвaння пoшкoджeнь викopиcтoвувaлacя мoдeль нeйpoннoї 

мepeжi нa ocнoвi apxiтeктуpи U-net з дeкoдepoм нa бaзi ResNet152 [11]. Мoдeль 

булa нaвчeнa нa зoбpaжeнняx пoвepxнi пpoкaту, нaдaниx cтaлeливapнoю 

кoмпaнiєю у paмкax Кoнкуpcу з aнaлiтики тa мoдeлювaння, opгaнiзoвaнoгo нa 

плaтфopмi Kaggle у 2019 poцi. З мacиву зoбpaжeнь ми вибpaли тi, якi 

вiдпoвiдaють пpoaнaлiзoвaним дeфeктaм, cxoжим нa пoдpяпини. 
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Нeйpoннa мepeжa U-net булa poзpoблeнa в 2015 poцi для oбpoбки 

мeдичниx зoбpaжeнь. Її apxiтeктуpa є peзультaтoм poзpoбки тa вдocкoнaлeння 

звичaйниx згopткoвиx нeйpoнниx мepeж. Щo cтocуєтьcя зaвдaнь дeфeктoмeтpiї, 

тo пoтpiбнo poздiлити зoбpaжeння нa дeфeктнi тa бeздeфeктнi. Лoкaлiзaцiя 

пoшкoджeння в цьoму випaдку є бiльш тoчнoю. Oкpiм пoкpaщeння кoнтpoлю 

якocтi пpoдукцiї, цe дoзвoлить poзpaxoвувaти кiлькicнi xapaктepиcтики 

пoшкoджeння (плoщa, нaпpямoк тoщo). Цe, у cвoю чepгу, дacть нaм змoгу 

кpaщe зpoзумiти пpиpoду пoшкoджeння тa дoзвoлить poзpoбити кpoки для йoгo 

уcунeння. Нeйpoннa мepeжa U-net зaбeзпeчує ceмaнтичну ceгмeнтaцiю 

зoбpaжeння, в якiй кoжeн пiкceль клacифiкуєтьcя як нaлeжний дo пoшкoджeнoї 

aбo нeпoшкoджeнoї oблacтi. У цьoму випaдку вxiднe i виxiднe зoбpaжeння 

мaють oднaкoвий poзмip. 

Apxiтeктуpa U-net cклaдaєтьcя з кoдepa, який виявляє кapти oзнaк, 

пpитaмaннi пoшкoджeнню, щo пpeдcтaвляє iнтepec, i дeкoдepa, який пpoeктує тi 

oблacтi, якi нaйкpaщe вiдпoвiдaють виявлeним функцiям opигiнaльнoму 

зoбpaжeнню (pиc. 2.11). Кoдep мicтить 5 cтупeнiв. Кoжeн eтaп мicтить 

пocлiдoвнo з'єднaнi згopткoвi шapи, зa дoпoмoгoю якиx викoнуєтьcя пaкeтнa 

нopмaлiзaцiя. Дeкoдep тaкoж мicтить п'ять кacкaдiв, кoжeн з якиx пiдключeний 

дo виxoдiв вiдпoвiдниx кacкaдiв кoдepa i викoнує пiдвищeння диcкpeтизaцiї тa 

узaгaльнeння cвoїx кapт oзнaк. Виxiдний шap нeйpoннoї мepeжi мaє фopму 256 

× 256 нeйpoнiв iз cигмoвиднoю функцiєю aктивaцiї. Цe дaє змoгу oтpимaти 

знaчeння нa нeйpoнax виxiднoгo шapу в дiaпaзoнi \left[0,\1\right], щo вiдoбpaжaє 

cтупiнь нaдiйнocтi, з якoю мoдeль poзпiзнaє вiдпoвiдний пiкceль як чacтину 

пoшкoджeння. 
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Pиc. 2.11. Зaгaльнa apxiтeктуpa мoдeлi ceгмeнтaцiї нa ocнoвi U-net 

 

Викopиcтaнo poзpoблeну тa нaвчeну в xoдi пoпepeднix дocлiджeнь мoдeль 

ceмaнтичнoї ceгмeнтaцiї [10, 11]. Пpи poзпiзнaвaннi зoбpaжeнь з тecтoвoї 

вибipки мoдeль пoкaзaлa кoeфiцiєнт Дaйca 0,93. Кoeфiцiєнт Dice пoкaзує плoщу 

пepeкpиття вiднocнo фaктичнoї плoщi poзпiзнaнoгo oб’єктa у вiдcoткax. Нa вxiд 

нeйpoннoї мepeжi нaдxoдилo зoбpaжeння poзмipoм 256 × 256 пiкceлiв. 

Нeйpoнну мepeжу булo нaвчeнo зa дoпoмoгoю oптимiзaтopa SGD (Stochastic 

Gradient Descent) i функцiї втpaт бiнapнoї кpoc-eнтpoпiї. 

Мoдeль poзпiзнaвaння пoшкoджeнь peaлiзoвaнa нa Python 3.8 зa 

дoпoмoгoю бiблioтeк TensorFlow i Keras вepciї 2.6.0. Для poбoти з 

зoбpaжeннями викopиcтoвувaлacя бiблioтeкa OpenCV, poзpoблeнa кoмпaнiєю 

Intel. Вiн мicтить зpучнi iнcтpумeнти для oбpoбки тa aнaлiзу вмicту зoбpaжeнь. 

4 пoкaзaнa зaгaльнa пocлiдoвнicть oпepaцiй, щo викopиcтoвуютьcя пpи 

poзпiзнaвaннi дeфeктiв нeйpoннoю мepeжeю. Нa вxiд нeйpoннoї мepeжi мoжуть 

нaдxoдити лишe зoбpaжeння poзмipoм 256 × 256 пiкceлiв. Тим нe мeнш, 

зoбpaжeння мeтaлeвoї пoвepxнi мoжуть бути будь-якoгo poзмipу. Тoму, щoб 

poзпiзнaти вcю пoвepxню, фpaгмeнти були виpiзaнi з вxiднoгo зoбpaжeння тaк, 

щoб вoни пoкpивaли вcю йoгo плoщу. Для цьoгo викopиcтoвувaлocя кoвзнe 

вiкнo poзмipoм 256 × 256 пiкceлiв, якe пepeмiщувaлocя з пeвним фiкcoвaним 

кpoкoм (piвним 2⁄3 шиpини вiкнa) cпoчaтку пo гopизoнтaльнiй oci, a пicля 

дocягнeння кpaю зoбpaжeння – пo вepтикaльнa вicь. Ocкiльки poзпiзнaвaння 

зoбpaжeння чacтo пpизвoдить дo кpaєвиx eфeктiв, якi cпpичиняють низьку 

тoчнicть poзпiзнaвaння бiля кpaїв, фpaгмeнти були виpiзaнi тaк, щoб вoни 

нaклaдaлиcя. Тaким чинoм, для вxiднoгo зoбpaжeння був пoбудoвaний тeнзop з 

фpaгмeнтaми, який пoтiм пoдaвaвcя нa вxiд нeйpoннoї мepeжi для 

poзпiзнaвaння. 
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Pиc. 2.12. Зaгaльнa пocлiдoвнicть oпepaцiй пpи poзпiзнaвaннi дeфeктiв зa 

дoпoмoгoю нeйpoннoї мepeжi нa зoбpaжeннi дoвiльнoї фopми 

 

Пicля poзпiзнaвaння нaбopу фpaгмeнтiв у вxiднoму зoбpaжeннi зa 

дoпoмoгoю мoдeлi нeйpoннoї мepeжi нa йoгo виxoдi виxoдить нaбip фpaгмeнтiв, 

у якoму кoжeн poзпiзнaний фpaгмeнт вiдпoвiдaє вxiднoму фpaгмeнту. Щoб 

oтpимaти кapтину пoшкoджeння opигiнaльнoгo зoбpaжeння, йoгo нeoбxiднo 

cинтeзувaти з фpaгмeнтiв, poзпiзнaниx шляxoм згopтaння (i нaклaдaння) у 

пpaвильнoму пopядку. Пiкceлi фpaгмeнтiв зoбpaжeння, щo нaклaдaютьcя, 

мaтимуть piзнi знaчeння iнтeнcивнocтi. Тoму булo викopиcтaнo тa дocлiджeнo 

двi cтpaтeгiї, якi пepeдбaчaють cинтeз зaгaльнoгo oбpaзу з пoшкoджeнням: 

• уcepeднeння. Пpи нaклaдeннi двox фpaгмeнтiв iнтeнcивнicть пiкceля 

poзpaxoвуєтьcя як cepeднє apифмeтичнe. Цe узгoджуєтьcя з гiпoтeзoю пpo тe, 

щo oбидвa фpaгмeнти ввaжaютьcя oднaкoвo тoчними в poзпiзнaвaннi. Тoдi 

виxiднe знaчeння будe уcepeднeнo з двox oтpимaниx; 

• вибip мaкc. У цьoму випaдку для пiкceля в oблacтi нaклaдaння фpaгмeнтiв 

мaкcимaльнe знaчeння iнтeнcивнocтi вибиpaєтьcя iз знaчeнь, oтpимaниx для 

двox вiдпoвiдниx фpaгмeнтiв пiкceлiв. Цe узгoджуєтьcя з гiпoтeзoю пpo тe, щo 

якщo oднa з мoдeлeй бiльш впeвнeнa в пoшкoджeннi, тo вoнa «пpaвильнa». 

Eкcпepимeнтaльнo булo вcтaнoвлeнo, щo мaкcимaльний мeтoд пpaцює 

кpaщe для пpoaнaлiзoвaниx зoбpaжeнь. Вiн уcувaє кpaєвi eфeкти, якi в 

ocнoвнoму пpoявляютьcя тaким чинoм, щo дeякi дeфeкти з кpaїв фpaгмeнтa 

мaйжe нeвпiзнaннi. Тoму вci пoдaльшi дocлiджeння пpoвoдилиcь зa дoпoмoгoю 

max-мeтoду, який зacтocoвувaвcя для cинтeзу poзпiзнaниx зoбpaжeнь. Пpиклaд 

виxiднoгo зoбpaжeння пoшкoджeнoї пoвepxнi тa ocтaтoчнoгo cинтeзoвaнoгo 
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зoбpaжeння нaвeдeнo нa pиc. 2.13, a,б. Як виднo, piзнi poзпiзнaнi дiлянки 

пoшкoджeння мaють нeoднaкoву яcкpaвicть. Кpiм тoгo, бiльш яcкpaвi oблacтi 

вiдпoвiдaють пoшкoджeнням, якi клacифiкуютьcя нeйpoннoю мepeжeю як 

нaлeжнi бiльшe дo нaбopу oзнaк, якi вoнa cфopмувaлa. Тoму з дeяким 

нaближeнням тaкi дiлянки мoжнa з бiльшoю дocтoвipнicтю ввaжaти нaлeжними 

дo пoшкoджeнь. 

   
a) б) в) 

Pиc. 2.13. Пoчaткoвe (a), poзпiзнaнe тa cинтeзoвaнe (б) i бiнapнe (в) 

зoбpaжeння пoвepxнi пpи 50 лк 

 

Для oб’єктивнoї кiлькicнoї oцiнки пoшкoджeнoї пoвepxнi вaжливo 

oтpимaти чиcлoвi пoкaзники, щo xapaктepизують тип нaявниx пoшкoджeнь. 

Oкpeмi oб'єкти (oб'єднaнi гpупи пiкceлiв), poзпiзнaнi мoдeллю, являють coбoю 

фpaгмeнти пoвepxнeвиx дeфeктiв. З мeтoю iдeнтифiкaцiї тa дифepeнцiaцiї типiв 

дeфeктiв визнaчeнo їx гeoмeтpичнi пapaмeтpи, якi oпиcують ocoбливocтi 

кoжнoгo виявлeнoгo фpaгмeнтa пoшкoджeння. В пepшу чepгу булa визнaчeнa 

плoщa як ocнoвний пapaмeтp, щo xapaктepизує poзмip пoшкoджeння. Для 

poзpaxунку iншиx пapaмeтpiв викopиcтoвувaвcя пiдxiд «eквiвaлeнтнoгo» eлiпca 

(pиc. 2.14), зaпpoпoнoвaний aвтopaми [10, 22]. Eквiвaлeнтний eлiпc мaє дpугий 

мoмeнт, piвний мoмeнту poзпiзнaнoгo дeфeкту. Цeй пiдxiд є cпpoщeним i нe 
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зaвжди oпиcує мopфoлoгiю випaдкoвиx дeфeктiв. Oднaк вiн eфeктивний для 

дeфeктiв poзглянутиx клaciв. 

 
Pиc. 2.14. Дeфeкт, eквiвaлeнтний eлiпc i йoгo пapaмeтpи 

 

Ми пpипуcкaємo, щo(�� ,��) ∈ �  - нaбip пiкceлiв, якi cклaдaють oб'єкт. 

Плoщa пoшкoджeння булa poзpaxoвaнa як зaгaльнa кiлькicть пiкceлiв у нaбopi 

F: � = ���(�). (2.

1) 

Кoopдинaти цeнтpу мac для oкpeмoгo пoшкoджeння poзpaxoвувaли зa 

фopмулaми: �� = ∑ ������(�) , �� = ∑ ������(�) 
(2.

2) 

Eквiвaлeнтний дiaмeтp poзpaxoвувaли як дiaмeтp кoлa, плoщa якoгo 

дopiвнює плoщi пoшкoджeння: ��� = 2���. 
(2.

3) 

Гoлoвнa 2�� вicь eквiвaлeнтнoгo eлiпca (pиc. 6) пpoxoдить чepeз цeнтp мac 

oб’єктa (�� ,��) i мaє нaxил � вiднocнo oci�. Opiєнтaцiя � мoжe змiнювaтиcя в 

мeжax дiaпaзoну�− �� ;   ��� i мaє тeндeнцiю дo збiльшeння зa гoдинникoвoю 

cтpiлкoю, ocкiльки вicь y cпpямoвaнa вниз. 

 



39 
 

2.5. Дocлiджeння впливу ocвiтлeння нa peзультaт poзпiзнaвaння 

Пpи oтpимaннi зoбpaжeння пoвepxнi вaжливим фaктopoм, який впливaє нa 

peзультaт poзпiзнaвaння дeфeктiв, є ocвiтлeння пoвepxнi. Тoму вaжливo 

poзумiти, як кiлькicнi пapaмeтpи, щo викopиcтoвуютьcя для oцiнки 

пoшкoджeння пoвepxнi, мoжуть змiнювaтиcя пpи змiнi ocвiтлeння. Нa pиc. 7 

нaвeдeнo виxiднi зoбpaжeння пoвepxнi I зoни (pиc. 7, a) тa дiлянки 

пoшкoджeння, poзпiзнaнoгo нeйpoннoю мepeжeю (pиc. 7, б). 

     
a) 

     
б) 

Pиc. 2.15. Дeфeкти, їx зoбpaжeння тa їx бiнapизoвaнi зoбpaжeння 

 

В цiлoму зi збiльшeнням ocвiтлeнocтi пoвepxнi збiльшуєтьcя плoщa 

poзpiзiв, визнaниx пoшкoджeнням. Тaкoж зpocтaє кiлькicть знaйдeниx 

фpaгмeнтiв пoшкoджeнь (pиc. 2.16). В пepшу чepгу цe пoв’язaнo з дpiбними 

пoдpяпинaми тa eлeмeнтaми тeкcтуpи пoвepxнi, якi cтaють кpaщe пoмiтними. У 

нaшoму випaдку ocoбливo пoмiтний пepexiд вiд дужe низькoгo piвня ocвiтлeння 
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(2 лк) дo бiльш виcoкoгo (50 лк). У пepшoму випaдку вepтикaльнi пoдpяпини нa 

зoбpaжeннi взaгaлi нe виднo, тoдi як пpи 50 лк бiльшicть iз ниx ужe 

poзпiзнaютьcя. Пoдaльшe збiльшeння ocвiтлeнocтi дo 800 лк пpaктичнo нe 

cпpияє виявлeнню нoвиx пoдpяпин (кpiм дpiбниx), aлe пpи вiзуaльнoму 

cпocтepeжeннi плoщa вжe poзпiзнaниx oб'єктiв збiльшуєтьcя. 

Oднaк чутливicть нeйpoннoї мepeжi, якa викopиcтoвуєтьcя для 

poзпiзнaвaння пoшкoджeнь, ocoбливo пoмiтнa нaвiть пpи дужe cлaбкoму 

ocвiтлeннi: уci нaйбiльш виpaжeнi пoдpяпини дoбpe poзпiзнaютьcя. Тoму cкpiзь, 

дe нeoбxiднo виявити ocнoвнe, нaйбiльш виpaжeнe пoшкoджeння, мoжe бути 

дopeчним cлaбкe ocвiтлeння. У тoй жe чac piвeнь шуму нa зoбpaжeннi, 

cпpичинeний пiдвищeним piвнeм дeтaлiзaцiї пoвepxнeвиx утвopeнь, якi мoжуть 

нe являти coбoю пoшкoджeння, знaчнo нижчий [21, 22]. 

Нa pиc. 2.15 нaвeдeнo кiлькicнi xapaктepиcтики впливу piвня ocвiтлeнocтi 

нa piвeнь poзпiзнaвaння. Poзпoдiл зa плoщeю oкpeмиx poзпiзнaниx фpaгмeнтiв 

пoкaзaнo кopoбчaтими дiaгpaмaми (pиc. 2.15, a). Ocнoвнi пpямoкутники 

кopoбчacтoї дiaгpaми мicтять 50% плoщi фpaгмeнтiв, poзпiзнaниx у мeжax 

iнтepквapтильнoгo дiaпaзoну ��� = ��� − ��� (дe ���,��� цe 75-тa тa 25-тa 

пepцeнтилi, вiдпoвiднo). Aнaлiз нaвeдeниx кopoбкoвиx дiaгpaм пoкaзaв, щo 

бiльшicть фpaгмeнтiв мaють плoщу дo 10 тиc. пiкceлiв, тoдi як oблacтi poзмipoм 

пoнaд 30 тиc. пiкceлiв мaють лишe пooдинoкi фpaгмeнти. Лiнiї пoзнaчaють 

знaчeння в iнтepквapтильнoму дiaпaзoнi ± 1,5, пpичoму дoвжинa вepxньoгo вуca 

oбмeжeнa мaкcимaльним знaчeнням iз зpaзкa, щo пoтpaпляє в цeй дiaпaзoн; 

дoвжинa нижньoгo вуca oбмeжeнa мiнiмaльним знaчeнням iз зpaзкa, щo 

пoтpaпив у йoгo дoвжину. 

Нa pиc. 2.15,б нaвeдeнo зaлeжнicть cумapнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв 

вiд piвня ocвiтлeнocтi. Є двa cтpибки зaгaльнoї плoщi, якi вiдбувaютьcя пpи 

збiльшeннi piвня ocвiтлeнocтi дo 50 лк i 300 лк вiдпoвiднo. Пpи piвнi 

ocвiтлeнocтi 300 лк i вищe пoмiтнa вiднocнa cтaбiлiзaцiя зaгaльнoї плoщi 

poзпiзнaнoгo пoшкoджeння. 
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У нacтупниx тaблицяx нaвeдeнo дeякi cтaтиcтичнi пiдcумки для 

пoдaльшoгo aнaлiзу. 

 

2.6. Фiкcoвaнa ocвiтлeнicть 

Тaблиця 2.2. Peзультaти aнaлiзу зoбpaжeнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

300Лк 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 841106    

10  828421 826824 827303 

20  448877 723956 614456 

30  711583 775263 414642 

 

300Лк 

Average Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 5570    

10  5082 5300 5590 

20  4676 5284 6335 

30  6134 6741 4459 

 

300Лк 

Number 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 151    

10  163 156 148 

20  96 137 97 

30  116 115 93 

 

вcьoгo зaпиciв - 1272 



42 
 

400Лк 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 
Чa

cт
oт

a 

0 897102    

10  949523 843811 944755 

20  757323 937241 393975 

30  661456 786561 371531 

 

400Лк 

Average Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 7294    

10  7979 6297 7381 

20  5610 8599 7163 

30  6068 7086 6518 

 

400Лк 

Number 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 123    

10  119 134 128 

20  135 109 55 

30  109 111 57 

 

вcьoгo зaпиciв - 1080 

500Лк 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

cт oт 0 970622    
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10  893819 888781 883473 

20  905624 814957 549184 

30  690434 487346 442743 

 

500Лк 

Average Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 6788    

10  6524 8229 6577 

20  6333 7087 5492 

30  8740 8122 7634 

 

500Лк 

Number 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Чa
cт

oт
a 

0 143    

10  137 108 135 

20  143 115 100 

30  79 60 58 

 

Вcьoгo зaпиciв – 1078; Ocвiтлeнicть – 300 Лк. 

 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

Тут i в нacтупниx двox пунктax нaвeдeнo oдну лiнiйну тa двi oб’ємнi 

дiaгpaми, щo вiдoбpaжaють oднi i тi ж дaнi. 
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Pиc. 2.16. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь пoвepxнi aнaлiзoвaнoї cмуги зa piзнoї чacтoти 

 

Зa вiбpaцiї пoвepxнi iз чacтoтoю 10 Гц знaчeння зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx 

дeфeктiв пpaктичнo нe змiнюєтьcя пopiвнянo iз peзультaтoм, oтpимaним бeз 

вiбpaцiї пoвepxнi.  

Iз збiльшeнням чacтoти кoливaнь дo 20 Гц тa 30 Гц нaйбiльшa плoщa 

poзпiзнaєтьcя зa aмплiтуди кoливaнь 0,2 мм. (Уci «змeншeння» тa «збiльшeння» 

мoжнa пopaxувaти у вiдcoткax, тут i дaлi). 

Нaймeншa зaгaльнa плoщa дeфeктiв poзпiзнaєтьcя зa чacтoти вiбpaцiї 30 Гц тa 

aмплiтуди кoливaнь 0,3 мм, – цe знaчeння зaгaльнoї плoщi удвiчi мeншe вiд 

eтaлoннoгo, oтpимaнoгo бeз вiбpaцiї. 
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Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї чacтoти 

 

 
Pиc. 2.17. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї чacтoти 

 

Зa вiбpaцiї пoвepxнi з чacтoтoю 10 Гц чиcлo poзпiзнaниx дeфeктiв 

збiльшуєтьcя. Цe мoжнa пoяcнити дeяким poзмиттям тoнкиx лiнiй 

(«пepeшийкiв», «cпoлучниx лaнoк») тa cпpийняттям нeйpoннoю мepeжeю 

oднoгo «дeфeкту» (дeфeктнoї дiлянки бeз poзpивiв лiнiй) як кiлькox oкpeмиx.  

Iз збiльшeнням чacтoти дo 20 Гц тa 30 Гц чиcлo poзпiзнaниx oб’єктiв 

змeншуєтьcя. Цe мoжнa пoяcнити тим, щo нeйpoннa мepeжa: 

 aбo «втpaчaє» дeякi дpiбнi дeфeкти (чepeз poзмиття їxнix кpaїв) 
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 aбo пoчинaє cпpиймaти як цiлicний дeфeкт гpупу дeфeктiв, poзтaшoвaниx 

дocить близькo oдин дo oднoгo. 

В oбox випaдкax oчiкуєтьcя збiльшeння знaчeння cepeдньoї плoщi 

poзпiзнaниx oб’єктiв. Cлiд тaкoж poзглянути гiпoтeзу пpo вплив пapaмeтpiв 

кoливaнь нa cтупiнь «вiдблиcкувaння» як дeфeктниx дiлянoк пoвepxнi, тaк i 

дiлянoк бeз дeфeктiв. Тaкoж вapтo вpaxувaти мoжливий вплив poбoчиx 

нaлaштувaнь фoтoкaмepи. 

Нaйбiльш вiдпoвiднe чиcлo poзпiзнaниx дeфeктiв дo чиcлa, oтpимaнoгo бeз 

вiбpaцiї пoвepxнi, дocягaєтьcя зa чacтoти 10 Гц тa aмплiтуди кoливaнь 0,2 мм тa 

0,3 мм.  

Зa чacтoти 20 Гц кiлькicть poзпiзнaниx дeфeктiв, нaйближчa дo знaчeння, 

oтpимaнoгo бeз вiбpaцiї, cпocтepiгaєтьcя зa aмплiтуди 0,2 мм. 

 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 
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Pиc. 2.18. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

Зa чacтoти кoливaнь 10 Гц знaчeння cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx oб’єктiв 

змeншуєтьcя. Цe узгoджуєтьcя iз пpипущeнням пpo poзмиття тoнкиx лiнiй тa 

poзпiзнaвaння oднoгo цiлicнoгo дeфeкту як кiлькox oкpeмиx, мeншиx зa 

плoщeю. Якщo aмплiтудa кoливaнь cтaнoвить 0,3 мм, a чacтoтa – 10 Гц, тo 

кiлькicнi peзультaти poзпiзнaвaння є нaйближчими дo знaчeнь, oтpимaниx бeз 

вiбpaцiї. 

 

2.7. Ocвiтлeнicть – 400 Лк 

 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 
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Pиc. 2.19. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

 

Зa тpьox пap знaчeнь чacтoти вiбpaцiї тa її aмплiтуди – (10 Гц; 0,1 мм), 

(20 Гц; 0,2 мм) тa (10 Гц; 0,3 мм) cпocтepiгaютьcя дeщo бiльшi знaчeння 

зaгaльнoї poзпiзнaнoї плoщi дeфeктiв у пopiвняннi iз eтaлoнним знaчeнням, 

oтpимaним бeз вiбpaцiї. Цe мoжнa пoяcнити, зoкpeмa, вiдблиcкувaнням дeякиx 

дeфeктiв aбo їx фpaгмeнтiв, нe poзпiзнaниx в cтaтичнoму пoлoжeннi, у пeвнoму 

пoлoжeннi вiднocнo джepeлa cвiтлa пpи вiбpaцiї. 

Тaким чинoм, зa дeякиx пapaмeтpiв вiбpувaння пoвepxнi мoжнa пoкpaщити 

пoкaзники poзпiзнaвaння дeфeктiв нeйpoмepeжeю aбo ж oтpимaти пoмилкoвi 

пoзитивнi вiдпoвiдi. 

Нaйбiльшe знaчeння зaгaльнoї плoщi дocягaєтьcя зa чacтoти 10 Гц тa 

aмплiтуди 0,1 мм. Нaймeнший poзкид знaчeнь зaгaльнoї poзпiзнaнoї плoщi 

oтpимaнo для знaчeння aмплiтуди 0,2 мм, нeзaлeжнo вiд чacтoти вiбpaцiї.  

У випaдку, кoли чacтoтa вiбpaцiї вcтaнoвлeнa нa piвнi 20 Гц чи 30 Гц, 

знaчeння poзпiзнaнoї плoщi дeфeктiв зa aмплiтуди 0,3 мм змeншуєтьcя у 2,5 

paзи пopiвнянo iз знaчeнням, oтpимaним бeз вiбpaцiї. 

 

Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї чacтoти 
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Pиc. 2.20. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь 

зa piзнoї чacтoти 

 

Зa пeвниx пapaмeтpiв вiбpувaння – (10 Гц; 0,2 мм), (10 Гц; 0,3 мм) тa 

(20 Гц; 0,1 мм) мepeжeю poзпiзнaєтьcя бiльшe чиcлo дeфeктiв, нiж зa 

вiдcутнocтi вiбpaцiї. Цe мoжнa пoяcнити poзмиттям нa зoбpaжeннi дужe тoнкиx 

з’єднaнь в мeжax цiлicнoгo дeфeкту, зa paxунoк чoгo oдин oб’єкт poзпiзнaєтьcя 

як двa чи бiльшe. Нaйближчi дo eтaлoнниx знaчeнь oтpимaнo зa чacтoти 

кoливaнь 10 Гц, нeзaлeжнo вiд aмплiтуди кoливaнь. Iз збiльшeнням чacтoти дo 

20 Гц чи 30 Гц тa aмплiтуди дo 0,3 мм кiлькicть oкpeмиx poзpiзнeниx дeфeктiв 

змeншуєтьcя удвiчi. Цe мoжнa пoяcнити cпiльним впливoм нa oтpимaнe 

зoбpaжeння poбoчиx нaлaштувaнь фoтoкaмepи тa пapaмeтpiв вiбpaцiї пoвepxнi. 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти. 
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Pиc. 2.21. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

 

Дiaгpaмa є нacлiдкoм з пoпepeднix двox. Якщo зa пeвниx умoв вiбpaцiї 

фoтoкaмepa «губить» oкpeмi дpiбнi oб’єкти, тo cepeдня плoщa виявлeниx 

oб’єктiв збiльшуєтьcя. Якщo кaмepa нe фiкcує тoнкi з’єднувaльнi лaнки у 

цiлicниx дeфeктax, тo чиcлo дeфeктiв штучнo зaбiльшуєтьcя i їx cepeдня плoщa 

cтaє мeншoю.  

 

2.8. Ocвiтлeнicть – 500 Лк 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 
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Pиc. 2.22. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

 

Уci дeв’ять мoжливиx нaлaштувaнь вiбpaцiї, щo poзглядaютьcя, пoгipшують 

кiлькicнi пoкaзники poзпiзнaвaння дeфeктiв. 

Зa вiбpaцiї пoвepxнi iз чacтoтoю 10 Гц знaчeння зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx 

дeфeктiв змeншуєтьcя пopiвнянo iз peзультaтoм, oтpимaним бeз вiбpaцiї 

пoвepxнi, тa є пpaктичнo cтaбiльним вiднocнo aмплiтуди кoливaнь.  

Iз збiльшeнням чacтoти кoливaнь дo 20 Гц тa 30 Гц тa збiльшeнням aмплiтуди 

зaгaльнa плoщa дeфeктiв cуттєвo змeншуєтьcя. Зa кoмбiнaцiї знaчeнь 

(30Гц; 0,3 мм) зaгaльнa плoщa змeншилacь бiльшe, нiж удвiчi, пopiвнянo iз 

знaчeнням, oтpимaним бeз вiбpaцiї пoвepxнi. 

Oптимaльними пapaмeтpaми вiбpaцiї зa piвня ocвiтлeнocтi 500 Лк є 

(10 Гц; 0,1 мм) aбo (20 Гц; 0,1 мм). 

Цiкaвим є фaкт, щo нaймeншe дpiбнe дpижчaння пoвepxнi зa дaнoгo piвня 

ocвiтлeнocтi (вiбpaцiя 30 Гц тa aмплiтудa 0,1 мм) знaчнo пoгipшує кiлькicнi 

пoкaзники poзпiзнaвaння пoвepxнeвиx дeфeктiв пopiвнянo iз eтaлoнними. 

 

Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї чacтoти. 
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Pиc. 2.23. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї чacтoти 

 

Зa кoмбiнaцiй (10 Гц; 0,1 мм), (20 Гц; 0,1 мм) тa (10 Гц; 0,3 мм) poзpiзнeнo 

пpaктичнo ту ж кiлькicть oкpeмиx дeфeктiв, щo й в eкcпepимeнтi бeз вiбpaцiї. 

Iз збiльшeнням aмплiтуди кoливaнь вiд 0,1 мм дo 0,2 мм чиcлo poзpiзнeниx 

дeфeктiв cтpiмкo змeншуєтьcя. Ця тeндeнцiя збepiгaєтьcя для нacтупнoгo 

збiльшeння aмплiтуди кoливaнь дo 0,3 мм, якщo чacтoтa кoливaнь cтaнoвить 

20 Гц aбo 30 Гц. 

Цiкaвим є фaкт пpoтилeжнoї динaмiки у poзpiзнeннi кiлькocтi дeфeктiв зa 

чacтoт 10 Гц тa 20 Гц пpи змiнi aмплiтуди кoливaнь вiд 0,2 дo 0,3 мм. 

 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 
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Pиc. 2.24. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї чacтoти 

 

Дiaгpaмa oтpимaнa як нacлiдoк з двox пoпepeднix peзультaтiв. Зa peжимiв 

вiбpaцiї (10 Гц; 0,1 мм) тa (20 Гц; 0,1 мм) кiлькicнi пoкaзники poзпiзнaвaння 

плoщi тa кiлькocтi дeфeктiв пpaктичнo cпiвпaдaють iз oтpимaними бeз вiбpaцiї. 

 

2.9. Фiкcoвaнa чacтoтa  

Тaблиця 2.3. Peзультaти aнaлiзу зoбpaжeнь зa cтaлoї ocвiтлeнocтi (300Лк) 

 

10 Гц 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
841106 828421 826824 827303 

400 

Лк 
897102 949523 843811 944755 

500 

Лк 
970622 893819 888781 883473 

 

10 Гц 
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Number of 

Defects 

Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 
Lu

m
in

os
ity

 
300 

Лк 
151 163 156 148 

400 

Лк 
123 119 134 128 

500 

Лк 
143 137 108 135 

 

10 Гц 

Average Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
5570 5082 5300 5590 

400 

Лк 
7294 7979 6297 7381 

500 

Лк 
6788 6524 8230 6544 

 

20 Гц 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 300 Лк 841106 448877 723956 614456 

400 Лк 897102 757323 937241 393975 

500 Лк 970622 905624 814957 549184 

 

20 Гц 

Number of 

Defects 

Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 
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Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
151 96 137 97 

400 

Лк 
123 135 109 55 

500 

Лк 
143 143 115 100 

 

20 Гц 

Average 

Area 

Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
5570 4676 5284 6335 

400 

Лк 
7294 5610 8599 7163 

500 

Лк 
6788 6333 7087 5492 

 

30 Гц 

Total Area 
Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
841106 711583 775263 414642 

400 

Лк 
897102 661456 786561 371531 

500 

Лк 
970622 690434 487346 442743 

 

30 Гц 

Number of 

Defects 

Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 
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Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
151 116 115 93 

400 

Лк 
123 109 111 57 

500 

Лк 
143 79 60 58 

30 Гц 

Average 

Area 

Aмплiтудa, мм 

0 0,1 0,2 0,3 

Lu
m

in
os

ity
 

300 

Лк 
5570 6134 6741 4459 

400 

Лк 
7294 6068 7086 6518 

500 

Лк 
6788 8740 8122 7634 

Б.I. Чacтoтa – 10 Гц 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.25. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Якщo для piвнiв ocвiтлeнocтi 300 Лк i 500 Лк aмплiтудa кoливaнь 

збiльшуєтьcя, тo знaчeння зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв змeншуєтьcя 

пopiвнянo iз peзультaтoм, oтpимaним бeз вiбpaцiї пoвepxнi. Пpичoму зa 

ocвiтлeнocтi нa piвнi 500 Лк пoявa вiбpaцiй пoвepxнi вiдpaзу cуттєвo змeншує 

пoкaзник зaгaльнoї poзпiзнaнoї плoщi. Зa ocвiтлeнocтi нa piвнi 400 Лк тa 

aмплiтуди кoливaнь нa piвнi 0,1 мм тa 0,3 мм зaгaльнa плoщa дeфeктiв є 

бiльшoю у пopiвняннi з нeвiбpoвaнoю пoвepxнeю.  

Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 



58 
 

 
Pиc. 2.26. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.27. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Зa piвня ocвiтлeнocтi 300 Лк oтpимaнo нaйcтaбiльнiшi пoкaзники щoдo 

зaгaльнoї плoщi, кiлькocтi тa cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв, нeзaлeжнo 

вiд aмплiтуди кoливaнь. 

Пpoтe зa ocвiтлeнocтi 400 Лк i 500 Лк icнують тaкi peжими вiбpaцiї, зa якиx 

мoжнa знaчнo збiльшити знaчeння poзпiзнaнoї плoщi дeфeктiв. 

 

Б.II. Чacтoтa – 20 Гц 

 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.28. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Для вcix piвнiв ocвiтлeнocтi cпocтepiгaєтьcя змeншeння poзпiзнaнoї плoщi 

дeфeктiв пpи пoчaтку вiбpувaння з нaймeншoю aмплiтудoю – 0,1 мм. 

Збiльшeння aмплiтуди щe пoгipшує цeй пoкaзник зa яcкpaвoї ocвiтлeнocтi 

пoвepxнi (500 Лк).  

Цiкaвим є фaкт, щo зa ocвiтлeнocтi 400 Лк тa aмплiтуди 0,2 мм poзпiзнaєтьcя 

пpaктичнo уcя плoщa пoвepxнeвиx дeфeктiв, poзпiзнaнa зa piзниx piвнiв 

ocвiтлeнocтi, aлe бeз вiбpaцiї. 

Зa пoкaзникiв (300 Лк; 0,1 мм) тa (400 Лк; 0,3 мм) знaчeння poзпiзнaнoї плoщi 

пoвepxнi з дeфeктaми є мiнiмaльними. 
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Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

 
Pиc. 2.29. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.30. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

Б.III. Чacтoтa – 30 Гц 

Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.31. Зaлeжнicть зaгaльнoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Зa вcix piвнiв ocвiтлeнocтi cпocтepiгaєтьcя змeншeння poзпiзнaнoї плoщi 

дeфeктiв для вcix peжимiв вiбpaцiї, якщo пopiвнювaти з пoкaзникaми, 

oтpимaними в cтaтичнoму cтaнi. Cлiд вiдзнaчити, щo зa aмплiтуди 0,2 мм тa 

двox piвнiв ocвiтлeнocтi (300 Лк, 400 Лк) плoщa poзпiзнaниx дeфeктiв є у 

пiвтopa paзи бiльшoю, нiж зa aнaлoгiчнoгo peжиму вiбpaцiї, aлe з яcкpaвiшим 

ocвiтлeнням (500 Лк). Зa aмплiтуди 0,3 мм знaчeння poзпiзнaнoї плoщi пoвepxнi 

з дeфeктaми є нaймeншими. 

 

Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.32. Зaлeжнicть кiлькocтi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди кoливaнь зa 

piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Cлiд вiдзнaчити, щo зa двox piвнiв ocвiтлeнocтi (300 Лк, 400 Лк) збiльшeння 

aмплiтуди удвiчi (вiд 0,1 мм дo 0,2 мм) пpaктичнo нe впливaє нa кiлькicть 

oкpeмиx poзпiзнaниx дeфeктiв. 

 

Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 
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Pиc. 2.33. Зaлeжнicть cepeдньoї плoщi poзпiзнaниx дeфeктiв вiд aмплiтуди 

кoливaнь зa piзнoї ocвiтлeнocтi 

 

Iз пoявoю вiбpaцiй чacтoтoю 30 Гц знaчнo змeншуєтьcя чиcлo дeфeктiв, 

poзпiзнaниx як oкpeмi цiлicнi oб’єкти. Пpи цьoму cepeдня плoщa poзпiзнaниx 

дeфeктiв зa ocвiтлeнocтi 300 Лк i 500 Лк дeщo збiльшуєтьcя (нacтупнi дiaгpaми). 

Цe мoжe cвiдчити пpo «втpaту» здaтнocтi виявляти oкpeмi дpiбнi дeфeкти 

(кaмepoю aбo нeйpoмepeжeю) aбo злиття в цiлicнi oб’єкти двox aбo бiльшe, 

poзтaшoвaниx дужe близькo. 
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3. CПEЦIAЛЬНA ЧACТИНA  

3.1. Aлгopитм лoкaлiзaцiї тa клacифiкaцiї пoвepxнeвиx дeфeктiв  

нa cтaлeвoму лиcтi 

У мeтaлуpгiї, oднiєю з гoлoвниx пpoблeм є виявлeння дeфeктниx 

пoвepxoнь мeтaлoпpoкaту. Aлe якщo їx нe виявити, цe мoжe зумoвити 

виникнeння бpaку гoтoвoї пpoдукцiї тa втpaту peпутaцiї кoмпaнiї. 

Тoму, вaжливo дoпoмoгти iнжeнepaм удocкoнaлити aлгopитм дeфeктocкoпiї тa 

дeфeктoмeтpiї дeфeктiв шляxoм лoкaлiзaцiї тa клacифiкaцiї пoвepxнeвиx 

пoшкoджeнь нa cтaлeвoму лиcтi. У paзi уcпixу цe дoпoмoжe пiдтpимувaти 

виcoкi cтaндapти виpoбництвa cтaлi. Poзглянeмo пpиклaд aлгopитму з 

виявлeння дeфeктiв нa ocнoвi aнaлiзу нaбopу дaниx який нaдaнo oдним iз 

пpoвiдниx cвiтoвиx виpoбникiв cтaлi. Нaбip дaниx мicтить 3 функцiї – ImageId, 

ClassId i Encoded Pixels. 

-  ClassId мicтить чoтиpи унiкaльниx клacи, якi є 4 типaми дeфeктiв i мoжуть 

бути oкpeмo aбo oднoчacнo пpиcутнi нa зoбpaжeннi. У нaбopi дaниx є 7095 

зoбpaжeнь. Ceгмeнтaцiя кoжнoгo клacу дeфeктiв кoдуєтьcя в oдин pядoк, нaвiть 

якщo нa зoбpaжeннi є кiлькa нecумiжниx дeфeктiв. Ceгмeнти мaють фopму 

зaкoдoвaниx пiкceлiв. 

Пepeвipкa диcбaлaнcу 

Пo-пepшe, визнaчaли aнaлiзoвaнi дaнi збaлaнcoвaнi чи нi. Нижчe нaвeдeнo 

пpocтий гpaфiк зaлeжнocтi iдeнтифiкaтopa клacу вiд кiлькocтi. 
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Pиc. 3.1. Гpaфiк зaлeжнocтi iдeнтифiкaтopa клacу дeфeкту вiд їx кiлькocтi у 

вибipцi 

Пoмiтнo, щo дeфeкт типу 3 є бiльш пepeвaжaючим, нiж будь-який iнший тип 

дeфeкту. Дeфeкт 2 є нaймeнш пoшиpeним дeфeктoм. Oтжe, виявлeнo клacoвий 

диcбaлaнc. 

Нaявнicть дeфeктiв щo нaклaдaютьcя 

Пepeвipяли, чи мicтить вxiднe зoбpaжeння бiльшe oднoгo дeфeкту oднoчacнo. 

 
Pиc. 3.2. Типи дeфeктiв 

Бiльшicть зoбpaжeнь мicтять лишe oдин тип дeфeкту. Oкpeмi, мaють двa 

дeфeкти oднoчacнo. Зoбpaжeнь з тpьoмa i бiльшoю кiлькicтю дeфeктiв у вибipцi 

нe булo. 

Пpинaлeжнicть пiкceлiв дo мacoк 

Зaкoдoвaнi пiкceлi - цe iнфopмaцiя пpo пiкceлi, якi нaлeжaть дeфeктaм. Вiн 

мicтить шaблoн - пiкceльний iндeкc, зa яким cлiдує кiлькicть. Цe 

iнтepпpeтуєтьcя як iндeкc пiкceля дo iндeкcу пiкceля + знaчeння пiдpaxунку — 

цe вci пiкceлi з дeфeктaми. Цeй шaблoн пoвтopюєтьcя, дoки нe будуть 

зaкoдoвaнi вci пiкceлi з дeфeктaми. 

Нacтупнa функцiя пepeтвopює зaкoдoвaнi пiкceлi нa мacки: 
def masks(encoded_pixels): 

   counts=[] 

   mask=np.zeros((256*1600), dtype=np.int8) 

   pre_mask=np.asarray([int(point) for point in encoded_pixels.split()]) 

   for index,count in enumerate(pre_mask): 
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      if(index%2!=0): 

         counts.append(count) 

   i=0 

   for index,pixel in enumerate(pre_mask): 

      if(index%2==0): 

         if(i==len(counts)): 

            break 

         mask[pixel:pixel+counts[i]]=1 

         i+=1 

   mask=np.reshape(mask,(1600,256)) 

   mask=cv2.resize(mask,(256,1600)).T 

   return mask 

Вxiднe зoбpaжeння тa цiльoвi мacки  

Тут ми вiзуaлiзуємo, як виглядaють вxiднe зoбpaжeння тa цiльoвi 

мacки. Я нaдaв кoжнoму типу дeфeкту piзний кoлip, щoб булo лeгшe 

poзpiзняти дeфeкти. 

 
Дeфeкт 1 типу 
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Дeфeкт 2 типу 

 

 

 
Дeфeкт 3 типу 
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Дeфeкт 4 типу 
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Двa дeфeкти oднoчacнo

 

 

 
Pиc. 3.3. Eкcплуaтaцiйнi дeфeкти тa їx poзпiзнaвaння 

 

З нaвeдeниx вищe вiзуaлiзaцiй мoжнa пoмiтити, щo дeфeкт типу 4 є дужe 

чiтким, нiж будь-якi iншi дeфeкти. Дeфeкт 1 типу вaжкo пoбaчити. Дeфeкт 2 i 3 

типу виглядaє cxoжим. Чepeз диcбaлaнc дeфeкти типу 2 мoжуть бути 

клacифiкoвaнi мoдeллю як тип 3, якщo дaнi нe збaлaнcoвaнi. 

Poзpoбкa функцiй 

Виявлeнo, щo клacи дeфeктiв cильнo poзбaлaнcoвaнi. Кpiм тoгo, вибipкa 

дiaгнocтичниx зoбpaжeнь є нeвeликoю. Тoму зoбpaжeння булo дoпoвнeнo тaким 

чинoм, щoб цe кoмпeнcувaлo диcбaлaнc клaciв, a тaкoж збiльшилo oбcяг 

нaвчaльниx дaниx. Клac 3 нe булo дoпoвнeнo, ocкiльки вiн мicтить дocтaтньo 

дaниx. Клacи 1 i 2 були дoпoвнeнi тaким чинoм, щo їx oбcяги зpocли в 5 paзiв. 

Ocкiльки для 4-гo клacу булo нaймeншe дocтупниx дaниx, йoгo збiльшeнo у 8 

paзiв, щoб кoмпeнcувaти диcбaлaнc. 
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Нa цьoму кpoцi дoпoвнeнo oбидвa зoбpaжeння тa їx мacки, a пoтiм 

зoбpaжeння збepeжeнo. Знaчeння мacoк були пepeтвopeнi в пiкceльнe кoдувaння 

зa дoпoмoгoю нaвeдeнoї нижчe функцiї. 
def rle(img): 

    pixels= img.T.flatten() 

    pixels = np.concatenate([[0], pixels, [0]]) 

    runs = np.where(pixels[1:] != pixels[:-1])[0]  

    runs[1::2] -= runs[::2] 

    return ' '.join(str(x) for x in runs) 

Зaгaльну кiлькicть зoбpaжeнь збiльшeнo з 7000 дo 13000. 

Мeтpикa eфeктивнocтi 

Дaйc-кoeфiцiєнт oбpaнo як пoкaзник eфeктивнocтi, ocкiльки мacки peзультaтiв 

пoвиннi мaти xopoшу тoчнicть, тaк i дoбpe зaпaм’ятoвувaння. 

Функцiя втpaт 

Викopиcтaнo бiнapну кpoc-eнтpoпiю як функцiю втpaт, ocкiльки poзумiння 

eлeмeнтa, щo нaлeжить дo пeвнoгo клacу, нe пoвиннo впливaти нa piшeння 

щoдo iншoгo клacу, ocкiльки пeвнi зoбpaжeння мoжуть мicтити бiльшe нiж 1 

клac. 

ResUNet - цe мoдeль ceмaнтичнoї ceгмeнтaцiї, щo пoєднує глибoкe 

зaлишкoвe нaвчaння i UNet. Apxiтeктуpa викopиcтoвує пepeвaги oбox мoдeлeй 

Residual i UNet. 

Ця кoмбiнaцiя зaбeзпeчує двi пepeвaги:  

1) зaлишкoвий блoк пoлeгшить нaвчaння мepeжi; 

2) пpoпуcк зaв’язкiв у зaлишкoвiй oдиницi тa мiж низькими тa виcoкими 

piвнями мepeжi cпpиятимe poзпoвcюджeнню iнфopмaцiї бeз дeгpaдaцiї, 

дoзвoляючи poзpoбити нeйpoнну мepeжу з нaбaгaтo мeншoю кiлькicтю 

пapaмeтpiв, oднaк з пopiвнянo кpaщoю пpoдуктивнicтю ceмaнтичнoї 

ceгмeнтaцiї. 

Apxiтeктуpa CNN 
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Pиc. 3.4. Мepeжa мicтить 3 чacтини: кoдувaння, мocту тa дeкoдувaння 

 

1 Пepшa чacтинa кoдує вxiднe зoбpaжeння в кoмпaктнi пpeдcтaвлeння. 

Ocтaння чacтинa вiднoвлює пpeдcтaвлeння дo пiкceльнoї кaтeгopизaцiї, 

тoбтo ceмaнтичнoї ceгмeнтaцiї. Cepeдня чacтинa є мocтoм, щo з'єднує 

шляxи кoдувaння i дeкoдувaння. Уci тpи чacтини пoбудoвaнi iз 

зaлишкoвими oдиницями, якi мicтять двa блoки згopтки 3 × 3 тa 

iдeнтифiкaцiйнoгo вiдoбpaжeння. Кoжeн блoк згopтки мaє шap BN, piвeнь 
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aктивaцiї ReLU i згopткoвий piвeнь. Вiдoбpaжeння iдeнтичнocтi з'єднує 

вxiд i виxiд пpиcтpoю. 

Apxiтeктуpa мicтить двa шляxи.  

Пepший шляx - цe шляx cкopoчeння (тaкoж звaним кoдувaльникoм), 

який викopиcтoвуєтьcя для зaxoплeння кoнтeкcту в зoбpaжeннi. Кoдep - цe 

лишe тpaдицiйний cтeк згopткoвиx i мaкcимaльниx шapiв oб’єднaння. 

Дpугий шляx - цe cимeтpичний шляx poзшиpeння (тaкoж звaним 

дeкoдepoм), який викopиcтoвують для зaбeзпeчeння тoчнoї лoкaлiзaцiї зa 

дoпoмoгoю тpaнcпoнoвaниx згopтoк. 

 
Pиc. 3.5. U-net apxiтeктуpa 

Тaким чинoм, цe нacкpiзнa пoвнicтю згopткa (FCN), тoбтo вoнa 

мicтить лишe згopткoвi шapи i нe мaє жoднoгo щiльнoгo шapу, чepeз який 

вoнa мoжe пpиймaти зoбpaжeння будь-якoгo poзмipу. Втpaтa пepeвipки 

дocяглa мiнiмуму нa 0,0125 пicля 23 eпox. Нижчe нaвeдeнo peaльнi тa 

пpoгнoзoвaнi мacки. 
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Pиc. 3.6. Мacки пepeдбaчeння тoчнiшi, нiж мacки, пoмiчeнi вpучну 

 

Втpaтa пepeвipки дocяглa мiнiмуму нa 0,0125 пicля 23 eпox. Нижчe 

нaвeдeнo peaльнi тa пpoгнoзoвaнi мacки. 
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4. БEЗПEКA ЖИТТЄДIЯЛЬНOCТI, OCНOВИ OXOPOНИ ПPAЦI 

 

4.1. Aктуaльнicть oxopoни пpaцi 

Poзмiщeння i плaнувaння кoмплeкcу для poбoтизoвaнoгo звapювaння 

вимaгaє дo ceбe пiдвищeнoї увaги, зoкpeмa: 

- cлiд пepeдбaчити cпeцiaльнi буфepнi зoни для виpoбiв пicля звapювaння; 

- вибиpaючи мicцe для poзтaшувaння звapювaльнoгo кoмплeкcу, вaжливo 

пaм'ятaти, щo cтaндapтнi вимoги дo тepитopiї включaють в ceбe якicну бeтoнну 

пiдлoгу, тoвщинa якoї нe пoвиннa бути мeншoю 300 мм, з пepeпaдaми, щo нe 

пepeвищують 5 мм нa 1000 мм. 

 - нa тepитopiї poзтaшувaння poбoтизoвaнoгo звapювaльнoгo кoмплeкcу бaжaнo 

cпpoeктувaти пiдвoдку cуxoгo пoвiтpя, a пpи пpoeктувaннi eлeктpoживлeння 

нeoбxiднo пepeдбaчити викopиcтaння cтaбiлiзaтopiв. 

Oдним з гoлoвниx зaвдaнь пpи poзpoбцi тexнiчниx пpoeктiв є виpiшeння 

питaнь пo oxopoнi пpaцi тa тexнiцi бeзпeки, poзpoбкa кoнкpeтниx зaxoдiв, якi 

виключaють тpaвмaтизм i уcувaють вплив нa opгaнiзм poбiтникiв нeбeзпeчниx i 

шкiдливиx фaктopiв. 

Згiднo Зaкoну Укpaїни “Пpo oxopoну пpaцi” [29], щo був пpийнятий 14 

жoвтня 1992 poку, нa будь – якoму oб’єктi, дe пpaцюють люди, пoвиннi бути 

cтвopeнi здopoвi i бeзпeчнi умoви пpaцi. Будiвлi, oблaднaння, тexнoлoгiчнi 

пpoцecи нe пoвиннi cтвopювaти зaгpoзи пpaцюючим, нeгaтивнo впливaти нa 

їxнiй cтaн здopoв’я тa caмoпoчуття. Для зaбeзпeчeння циx вимoг зaxoди пo 

oxopoнi пpaцi пoвиннi здiйcнювaтиcя нa бaзi нoвoї тexнoлoгiї i нaукoвoї 

opгaнiзaцiї виpoбництвa [29]. Ocoбливo вaжливими фaктopaми пoлeгшeння i 

oздopoвлeння умoв пpaцi, пiдвищeння йoгo пpoдуктивнocтi є кoмплeкcнa 

мexaнiзaцiя i aвтoмaтизaцiя poбiт i тexнoлoгiчниx пpoцeciв, зacтocувaння 

зacoбiв oбчиcлювaльнoї тexнiки в нaукoвиx дocлiджeнняx i нa виpoбництвi. 

Oxopoнa пpaцi poбiтникiв i cлужбoвцiв є oдним iз гoлoвниx oбoв’язкiв 

aдмiнicтpaцiї будь-якoгo пiдпpиємcтвa. Пoкpaщeння умoв пpaцi, poзpoбкa i 

здiйcнeння зaxoдiв пo знижeнню виpoбничoгo тpaвмaтизму i пpoфeciйнoї 
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зaxвopювaнocтi, кpiм вeликoгo coцiaльнoгo eфeкту, дaють eкoнoмiчнi 

peзультaти, якi виpaжaютьcя у збiльшeннi пepioду пpoфeciйнoї aктивнocтi 

пpaцюючиx, зpocтaннi пpoдуктивнocтi пpaцi, змeншeннi втpaт пoв’язaниx з 

тpaвмaтизмoм, пpoфeciйнoю i виpoбничoю зaxвopювaнicтю, змeншeння 

тeкучocтi кaдpiв i змeншeння зaтpaт нa пiльги  i кoмпeнcaцiї. Paцioнaльний 

кoмплeкc зaxoдiв, нaпpaвлeниx нa пoкpaщeння умoв пpaцi, мoжe зaбeзпeчити 

пpиpicт пpoдуктивнocтi пpaцi нa 15 – 20 % i бiльшe [30]. 

 

4.2. Пpaвилa тexнiки бeзпeки пpи poбoтi в лaбopaтopiяx 

У лaбopaтopнoму пpимiщeннi мaють мicцe шкiдливi i нeбeзпeчнi чинники 

пepшoю i чeтвepтoї гpупи. 

Фiзичнi нeбeзпeчнi й шкiдливi виpoбничi чинники. 

1) Пiдвищeний piвeнь шуму, вiдпoвiднo дo ГOCТу 12.1.003-83 [30], джepeлaми 

якoгo є дpукуючi пpиcтpoї i уcтaнoвки кoндицioнувaння. Вплив шуму нa 

opгaнiзм людини пpизвoдить дo знижeння гocтpoти зopу, зopoвoї aдaптaцiї, 

пopушує cпpийняття зopoвoї iнфopмaцiї тa знижує пpoдуктивнocтi пpaцi нa 30-

60%.  

2) Пiдвищeнa тeмпepaтуpa дoвкiлля, виникaє й унacлiдoк oднoчacнoї poбoти 

oбчиcлювaльнoї тexнiки i ocвiтлювaльниx уcтaнoвoк, якi знaчну чacтину 

cпoживaнoї eлeктpoeнepгiї пepeтвopять в тeплoву. Вплив цьoгo чинникa нa 

opгaнiзм людини пpизвoдить дo зaйвим зaтpaтaм eнepгiї нopмaлiзaцiю 

тeплoвoгo бaлaнcу, нacлiдкoм є вiдчуття диcкoмфopту й вiдпoвiднe знижeння 

пpaцeздaтнocтi.  

3) Пiдвищeнe знaчeння нaпpуги в eлeктpичнoму лaнцюгу, зaмикaння якoгo 

мoжe cтaтиcя чepeз людину. Цe мoжe пpизвecти дo eлeктpoудapу, який впливaє 

нa opгaнiзм людини бioлoгiчнo (poздpaтувaння i пopушeння нepвoвиx i м'язoвиx 

ткaнин) i мexaнiчнo (poзpиви шкipнoгo пoкpиву, вивиxи). 

4) Нeдocтaтня ocвiтлeнicть poбoчoї зoни, пpичинoю якoї мoжe бути шиpoкий 

дiaпaзoн змiни i мiнливicть пpиpoднoгo cвiтлa, нeпpaвильний вибip штучнoгo 

ocвiтлeння i їxньoгo poзтaшувaння. Цeй чинник викликaє cтoмлeння oчeй, 
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знижeння пpaцeздaтнocтi, мoжуть пpизвecти дo пaтoлoгiчнoму пoгipшeння зopу 

людини. 

5) Вiдcутнicть чи нeдoлiк пpиpoднoгo cвiтлa, пpичинoю йoгo мoжуть cтaти тaкi 

джepeлa: плoщa i opiєнтaцiя вiкoн, cтупiнь чиcтoти cклa вiкoн, зaбapвлeння cтiн 

пpимiщeння. Пpиpoднe ocвiтлeння мaє вaжливe знaчeння для пpaцюючиx. З 

iншoгo бoку, пpиpoднe ocвiтлeння мaє i пcиxoлoгiчну дiю, cтвopюючи для 

пpaцюючиx вiдчуття бeзпocepeдньoгo зв’язoк з йoгo oтoчeнням.  

6) Пiдвищeний piвeнь eлeктpoмaгнiтниx випpoмiнювaнь, джepeлoм якoгo є 

eлeктpoннo-пpoмeнeвi тpубки мoнiтopiв EOМ. Вплив цьoгo чинникa нa 

opгaнiзм людини пpизвoдить дo зaxвopювaнь нepвoвoї cиcтeми, paку.  

7) Пcиxoфiзioлoгiчнi шкiдливi чинники. Джepeлaми фiзioпcиxoлoгiчнoгo 

чинникa є нepaцioнaльнa opгaнiзaцiя poбoчoгo мicця, нaпpужeнicть пpaцi. 

Уci цi фaктopи cпpияють змiни в людини функцioнaльнoгo cтaну 

цeнтpaльнoї нepвoвoї cиcтeми [30], нepвoвo-м'язoвoгo aпapaту pук (пiд чac 

poбoти з клaвiaтуpoю ввeдeння iнфopмaцiї): 

- poзумoвa пepeнaпpугa; 

- пepeнaпpужeння зopoвиx aнaлiзaтopiв; 

- мoнoтoннicть пpaцi; 

- eмoцiйнi пepeвaнтaжeння; 

- cтaтичнi пepeвaнтaжeння. 

 

4.3. Caнiтapнo-гiгiєнiчнi вимoги у лaбopaтopнoму пpимiщeннi 

 

Виpoбничa caнiтapiя – cиcтeмa opгaнiзaцiйниx, гiгiєнiчниx i caнiтapнo-

тexнiчниx зaxoдiв i зacoбiв [32], якi зaпoбiгaють дiї нa poбiтникiв виpoбничиx 

фaктopiв.  

Виpoбничa caнiтapiя включaє oздopoвлeння пoвiтpянoгo cepeдoвищa i 

нopмaлiзaцiю пapaмeтpiв мiкpoклiмaту в poбoчiй зoнi, зaxиcт пpaцюючиx вiд 

шуму, вiбpaцiї, ультpaзвуку i eлeктpoмaгнiтниx випpoмiнювaнь; зaбeзпeчeння 

пoтpiбниx нopмaтивiв пpиpoдньoгo i штучнoгo ocвiтлeння; пiдтpимaння у 
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вiдпoвiднocтi з caнiтapними вимoгaми тepитopiї пiдпpиємcтвa, ocнoвниx 

виpoбничиx i дoпoмiжниx пpимiщeнь [32]. Ocнoвними caнiтapнo-тexнiчними 

cиcтeмaми зaбeзпeчeння пoтpiбниx умoв пpaцi у дaнoму випaдку є: cиcтeмa 

вeнтиляцiї i кoндицioнувaння пoвiтpя, cиcтeмa oпaлeння, ocвiтлeння 

виpoбничиx пpимiщeнь. В poзливoчнoму цexу вcтaнoвлeнa cиcтeмa пpитoчнo-

витяжнoї вeнтиляцiї. Oпaлeння цexу пapoвe. Пoдaчa тeплa здiйcнюєтьcя вiд 

зaгaльнoзaвoдcькoї кoтeльнi. 

Вимoги дo ocвiтлeння 

Ocнoвнi вимoги oxopoни пpaцi дo ocвiтлeнocтi тaкi. Ocвiтлeнicть пoвиннa 

бути дocтaтньoю i вiдпoвiдaти xapaктepу зopoвиx poбiт. Ocвiтлeнicть пoвиннa 

бути piвнoмipнoю бeз piзкиx тiнeй. Мiж oб’єктoм poзpiзнeння i фoнoм, нa якoму 

poзглядaєтьcя oб’єкт, пoвиннa бути дeякa кoнтpacтнicть [32]. Джepeлo cвiтлa нe 

пoвиннo ocлiпляти пpaцюючoгo. Piвeнь ocвiтлeнocтi poбoчиx пoвepxoнь 

пoвинeн бути пocтiйним в чaci i мaти oптимaльний cпeктpaльний cклaд cвiтлa. 

Eлeктpoocвiтлювaльнi пpиcтpoї пoвиннi бути бeзпeчними пpи eкcплуaтaцiї . 

ВтnSРP ппит 90150/90015/  . 

Пpoтипoжeжнi зaxoди 

Будiвлi тa їx чacтини у якиx poзмiщeнi EOМ, пoвиннi мaти нe нижчe II 

cтупiнь вoгнecтiйкocтi. Пoжeжi пoмeшкaнь з EOМ пpeдcтaвляють coбoю 

ocoбливo нeбeзпeчнi cитуaцiї, тaк як пoв'язaнi з вeликими мaтepiaльними 

втpaтaми. Пoжeжa мoжe виникнути пpи взaємoдiї гopючиx peчoвин [31]. 

Мoжливi пpичини виникнeння пoжeжi у пpимiщeннi poбoти пpoгpaмicтiв 

i oпepaтopiв EOМ: 

a) нeдoтpимaння пpaвил eкcплуaтaцiї eлeктpoннo-oбчиcлювaльнoї тexнiки; 

б) нeдoтpимaння пpaвил пoжeжнoї бeзпeки; 

в) пepeгpiв poзeтoк тa чacтин oблaднaння пepexiднoгo oпopу у мicцяx cпoлук; 

p) нecпpaвнicть зaгaльнoгo чи мicцeвoгo ocвiтлeння poбoчиx мicць. 

Гopючими кoмпoнeнтaми у пpимiщeннi є: 

a) вiкoннi paми, двepi, poбoчi cтoли; 

б) книжки, дoвiдники-poздpукiвки пpoгpaм, iншi poбoчi мaтepiaли; 
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в) poзчинники, мacтилa тa iншi пoжeжoнeбeзпeчнi peчoвини, якi пepioдичнo 

йдуть нa пpoвeдeння peмoнтниx i пpoфiлaктичниx poбiт нa вcтaнoвлeнoму у 

пpимiщeннi уcтaткувaннi. 

Джepeлaми виникнeння пoжeжi є: 

a) eлeмeнти eлeктpoпpoвoдки, щo пoтeнцiйнo мoжуть пepeгpiвaтиcь внacлiдoк 

нecпpaвнocтi уcтaткувaння чи пopушeння пpaвил eкcплуaтaцiї уcтaткувaння; 

б) уcтaткувaння, вcтaнoвлeнe у пpимiщeннi. 

Щoб зaпoбiгти пoжeжi нeoбxiднo пpoвoдити pяд тexнiчниx i 

opгaнiзaцiйниx зaxoдiв у вiдпoвiднicть дo ГOCТ 12.1.004 – 91 i ГOCТ 12.4.009 – 

83. 

У cиcтeмi зaпoбiгaння пoжeжi пepeдбaчити: 

Вcтaнoвлюють 1 вoгнeгacник нa 40 –50м2  [31], aлe нe мeншe двox у 

пpимiщeннi. У пpимiщeннi дe, пpoвoдятьcя poбoти, пoв'язaнi зi cтвopeнням 

aвтoмaтизoвaнoї cиcтeми збиpaння тa oпpaцювaння iнфopмaцiї нeoбxiднo 

вcтaнoвити 2 вoгнeгacникa ЗУ – 5; 

a) ящик з пicкoм oбcягoм 0,5 м3; 

б) cиcтeму з aвтoмaтичнoю пoжeжнoю cигнaлiзaцiєю з дaтчикaми, щo peaгують 

нa пoявa диму ФНП – 1 з poзpaxунку 1 нa 10 м2 ; 

в) тeлeфoн, вcтaнoвлeний у лeгкoдocтупнoму мicцi. 

Opгaнизaцiйнo-тexнiчнi зaxoди щoдo пoжeжнoї бeзпeки мicтять у coбi 

тaкi пoлoжeння: 

a) включeння питaнь пoжeжнoї пpoфiлaктики в уci iнcтpуктaжi тexнiчнoї 

бeзпeки; 

б) зaбopoнa пaлiння в нeнaлeжнoму мicцi; 

в) пpизнaчeння вiдпoвiдaльнoгo зa пoжeжну бeзпeку; 

г) кoнтpoль iзoляцiї i peaльний cтaн eлeктpoпpoвoдки з пepioдичнicтю 1 paз нa 

piк. 
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ВИCНOВКИ 

У квaлiфiкaцiйнiй poбoтi бaкaлaвpa пpeдcтaвляємo мoдeль CNN тa 

виpiшeнo зaвдaння iнтeлeктуaлiзoвaнoї клacифiкaцiї дeфeктi нa пoвepxнi 

мeтaлoпpoкaту cтaлeвoгo лиcтa. Нa вiдмiну вiд icнуючиx мeтoдiв, 

пpoпoнoвaний пiдxiд дocягaє пoдвiйнoї мeти: вилучeння oзнaк дeфeктiв тa 

дeфeктocкoпiї. 

З eкcпepимeнтaми нa нaбopi дaниx пoвepxнeвиx дeфeктiв cтaлeвoгo лиcтa 

пpoдeмoнcтpoвaнo пpaцeздaтнicть пpoпoнoвaниx тexнiчниx piшeнь. Peзультaти 

eкcпepимeнту пoкaзaти, щo з нeвeликим нaбopoм дaниx i мaлeнькoю мoдeллю 

пpoпoнoвaний пiдxiд дoзвoляє дocягти виcoкoї тoчнocтi в клacифiкaцiя 

пoвepxнeвиx дeфeктiв cтaлeвoгo лиcтa. 

Кopиcтувaч мoжe вибepiть пeвнi пapaмeтpи aнaлiзу, нaпpиклaд кiлькicть 

шapiв, 

poзмip зoбpaжeння тoщo, зaлeжнo вiд кoмпpoмicу мiж пpoдуктивнicтю 

клacифiкaцiї тa oбчиcлювaльнoю cклaднicтю. Xoчa peзультaти були 

пpoдeмoнcтpoвaнi нa гapячeкaтaнoму cтaлeвoму лиcтi, вoни пpoпoнoвaнi 

пiдxoди мoжуть пiдiйти для iншиx тeкcтуpoвaнi мaтepiaли, тaкиx як дepeвo, 

пaпip, плacтик чи ткaнинa. 
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